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RESUMO

Seguranca publica é uma pauta de interesse social e coletivo, a medida em que todos
sdo afetados diretamente pela forma como a mesma é conduzida no Pais, Estado ou municipios.
Desta forma, é plausivel que estudos sejam realizados tendo este tema como referéncia e com
0 proposito de aprofundar o entendimento dos fatores que influenciam a seguranca publica e
como as acdes podem ser empregadas de forma mais assertivas para obter melhores resultados.
O presente estudo busca propor uma metodologia capaz de analisar os dados dos crimes contra
a vida do cidaddo a partir da base de dados com informacGes detalhadas dos homicidios
computados no municipio de Caruaru-PE. Esta metodologia aplica a técnica de Correlagao de
Pearson para identificar o grau de afinidade entre os fatores e utiliza a estatistica descritiva
como principal ferramenta para alcancar o objetivo, realizando compara¢des ao longo de meses
e anos para investigar tendéncias e padrdes que possam explicar o indice verificado. Os
resultados obtidos apos as analises indicam que € possivel extrair informagdes pertinentes para

o0 planejamento estratégico de novas acoes.

Palavras-chave: Seguranca Publica; Estatistica Descritiva; Correlacdo; Analise de dados;
Indicadores Chave de Desempenho.



ABSTRACT

Public security is an agenda of social and collective interest, as everyone is directly
affected by the way it is conducted in the country, state or municipalities. In this way, it is
plausible that studies are carried out with this theme as a reference and with the purpose of
deepening the understanding of the factors that influence public safety and how actions can be
used more assertively to obtain better results. The present study seeks to propose a methodology
capable of analyzing the data of crimes against the life of the citizen from the database with
detailed information of the homicides computed in the municipality of Caruaru-PE. The
methodology applies the Pearson Correlation technique to identify the degree of affinity
between the factors and using descriptive statistics as the main tool to achieve the objective,
making comparisons over months and years to investigate trends and patterns that can explain
the verified index. The results obtained after the analyzes indicate that it is possible to extract

relevant information for the strategic planning of new actions.

Keywords: Public security; Descriptive statistics; Correlation; Data analysis; Key Performance

Indicators.
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1 INTRODUCAO

A criminalidade e a violéncia sdo conceitos onipresentes na sociedade (ALVES et al.,
2018) e que estdo associados com a caracterizacdo de seguranca publica, sendo possivel
evidenciar sua correlagio por meio de indicadores estatisticos (RODRIGUEZ-ORTEGA et al.,
2019). Nos estudos de Martin & Ceballos (2004) verifica-se que alguns paises latino americanos
obtiveram sucesso, por meio da redugdo dos indicadores criminais, em agdes que foram
direcionadas através da andlise de dados cientificos e diagndsticos baseados em estatisticas
criminais.

De acordo com Costa & Lima (2014), seguranca publica refere-se a uma esfera empirica
e organizacional que permite a estruturagéo de relagOes sociais em torno da forma como o
Estado gere conflitos sociais e ordem publica. A participacdo de novos atores no contexto da
seguranca publica, especialmente governos municipais, pode ser percebida como resposta as
politicas de seguranca, sobretudo reativas, desenvolvidas pelos principais 6rgaos de seguranca
que, por vezes, ndo conseguem dar conta da complexidade do fendmeno das violéncias (Gontijo
& Amaral, 2015).

No ambito do estado de Pernambuco, de acordo com a Secretaria de Defesa Social
(SDS) da jurisdicdo, os principais indicadores criminais analisados sdo os de (i) Crimes
Violentos Letais Intencionais (CVLI), (ii) Crimes Violentos contra o Patriménio (CVP), (iii)
Estupro e (iv) Violéncia Doméstica e Familiar contra a Mulher. O acompanhamento de tais
crimes e seus indicadores permite avaliar o desempenho do Estado e seus municipios no
contexto da seguranca publica e combate a violéncia, sendo fatores fundamentais no
planejamento de novas estratégias e tomadas de decisao.

A andlise de dados a partir de registros oficiais sobre crimes e violéncias, além de dados
de pesquisas de vitimizacdo e sociais, sdo de grande valia para identificacdo de padrbes e
tendéncias dessa criminalidade, além do seu impacto na sociedade e economia. A partir de tais
investigacOes, é possivel, e esperado, compreender fatores criticos e apontar as melhores
estratégias politicas para gestao de recursos e alocacéo de servicos (ALVES et al., 2013). Sendo
assim, Jaitman et al. (2017) aponta a necessidade e urgéncia da construcdo de conhecimento,
através de analises robustas, para empregar politicas publicas baseadas em evidéncias, em
particular na seguranca do cidadao.

Isto posto, ao focar no &mbito municipal, ou seja, na estruturacao de politicas publicas
na regido delimitada de um municipio em especifico e com o objetivo de ser mais assertivo no

direcionamento de acGes a partir do planejamento estratégico no contexto da seguranca publica,
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levando em consideragdo os principais indicadores criminais (previamente citados) capazes de
explicar o grau de violéncia em cada uma das dimensdes, é razoavel que dados apropriados
estejam a disposicdo para eventuais analises e geracdo de informacdo qualificada para dar
suporte as decisdes.

A Figura 1 mostra o painel de dados estaduais de seguranca publica de Pernambuco,
mais precisamente os dados referentes aos CVLIs no ano de 2022, de janeiro a julho, e que
podem ser acessados publicamente através do site oficial da Secretaria Social do Estado de
Pernambuco (sds.pe.gov.br). Percebe-se que, é possivel visualizar informag¢6es como natureza
juridica do CLVI, taxa por cem mil habitantes, vitimas por ano e més, e de acordo com o género
e faixa etaria de todos 0s municipios do estado. Ainda assim, ndo € possivel obter outras
informacBes relevantes, tais como o local onde o crime ocorreu e sua motivacdo, 0S
antecedentes criminais da vitima, o tipo de instrumento utilizado para o crime, dentre outras
diversas informagdes que certamente sdo Uteis para analise e planejamento estratégico de novas
acbes em algum municipio especifico. Desta forma, é pertinente que haja um estudo
detalhado em municipios para possibilitar a geracdo de novas informacdes que possuem grande
valor para a tomada de acdes preventivas.

Figura 1: Painel de indicadores criminais do Estado de Pernambuco.

© CRIMES VIOLENTOS LETAIS INTENCIONAIS - SECRETARIA DE DEFESA SOCIAL - PE
2.103 20.91 Vitimas de Crimes Violentos Letais Int is (CVLI) - Per Municipi Vitimas Taxa/100mil -
Vitimas Taxa/100mil -

ABREU E LIMA 20,76

Natureza AFOGADOS DA INGAZEIRA 1 264

AFRANIO 1 4,72

Todos N AGRESTINA 7 26,68

AGUA PRETA 5 1273

Regiz’io AGUAS BELAS 4 9.02

ALAGOINHA 1 6.51

Todos v ALIANCA 14 37,15

ALTINHG 5 22.09

—— AMARAJI 3 13.23

Municipio ANGELIM 3 25,64

Todos v ARACOIABA 4 17.78

ARARIPINA 12 14,00

Periodo ARCOVERDE 13 1641

BARRA DE GUABIRABA 8 52,27

01/01/2022  31/07/2022 BARREIROS. 10 2344
H Total 2.103 2091 °

Série Historica de Vitimas Sexo Faixa Etaria  Vitimas % Rel
a
321 298 314 306 00-11 Anos 7 0,33%
0 274 12-17 Anos 101 4,80%
244

18-24 Anas 604  28,72%

200 i i 25-29 Anos 390 18,54%

jan fev mar abr mai jun ju 30-34 Anos 295 14.03%
@ MASCULINO @FEMINING @ DESCONHEC... Total 2.103 100,00% i

Ano @2022
b -
Y  hchc: ) B e @ remsuco

Fonte: Secretaria de Defesa Social do Estado de Pernambuco.

A literatura aborda diversos estudos e trabalhos cientificos que objetivam realizar
diagnosticos criminais a partir da analise de dados e aplicacdo de métodos estatisticos, no

entanto, em sua maioria, 0 intuito é prever o acontecimento de crimes, seja por localizacdo
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espacial (Marchant et al., 2018), por periodo (Shama, 2017), crimes em &reas urbanas (Cesario
et al., 2016), entre outros. Este trabalho considera a natureza subjetiva dos crimes de homicidio
e propde uma metodologia para analise robusta de suas principais causas, possibilitando a
identificacdo de fatores importantes e que podem ser considerados relevantes ao tragar novas

estratégias de politicas publicas no contexto da seguranca.

1.1  OBJETIVOS

1.1.1 Geral

Propor uma metodologia para anélise de indicadores criminais a nivel municipal capaz

de suportar decisdes que visam reduzir a incidéncia de crimes violentos de forma preventiva.

1.1.2 Especificos

e Fazer revisdo da literatura de artigos académicos com énfase em seguranca
publica e na analise de dados relacionados ao combate da violéncia;

e Coletar e fazer o tratamento da base de dados dos CLVIs computados no
territério municipal de Caruaru-PE;

e Aplicar a metodologia a partir da utilizacdo de dados da série historica
disponivel;

e Avaliar a eficacia da metodologia verificando se foi possivel obter novas

informacdes relevantes a partir da analise dos dados.

1.2  JUSTIFICATIVA

A seguranca publica é uma pauta de grande interesse social por ser um fator que impacta
diretamente a economia (SUTTON, 2016), o modo de vida do cidaddao (KUROKI, 2012) e até
mesmo a produtividade das empresas. Conforme Jaitman et al. (2017), apontando a necessidade
de maiores investimentos com seguranca particular para evitar demais acdes criminosas. Para
mensurar a seguranga publica em um Pais, Estado ou Municipio, sdo utilizados indicadores
criminais para cada tipo de crime ou violéncia, possibilitando a indicagdo de aumento ou
reducdo em determinada regido quando comparado a um outro periodo. Ainda, € comum que
apenas 6rgéos de seguranca estaduais e municipais (ex., policias Civis e Militar), tenham acesso
a dados e informac6es detalhadas dos diversos tipos de violéncia que ocorrem no cotidiano,
uma vez que estes sdo 0s principais agentes de combate ao crime e devem utilizar tais

informagdes para tragar novas estratégias de prevencéo.
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Politicas publicas envolvem decisGes amplas relacionadas ao ordenamento publico que
buscam alcancar a satisfacdo coletiva a partir da mudanca da realidade local (Amabile, 2012).
Ao considerar a seguranca publica a nivel municipal, além dos 6rgdos de seguranca, €
importante levar em conta outros setores responsaveis pelo ordenamento publico e preservacéo
do cidadéo, tais quais as Secretarias municipais, que prestam seus servicos em nome da
prefeitura responsével. Desta forma, é de grande valia a integracdo efetiva entre estas entidades
para que os dados possam ser compartilhados de maneira segura e eficiente, possibilitando
analises mais robustas e a obtencdo de novos insights para alavancar a melhoria na seguranca.

No Brasil, a violéncia e criminalidade tradicionalmente é vista como um problema
exclusivo das policias por decisdes voltadas para a area da seguranca publica serem
direcionadas a repressdo, mediante investimento em equipamentos para estes Orgaos de
seguranca. Entretanto, apesar da possivel resiliéncia e resisténcia, a producdo de conhecimento
e novas informacgdes é também uma maneira de desempenhar seguranga publica (Kerber &
Pazinato, 2016). Sendo assim, é razoavel explorar novas tecnologias, especialmente no campo
da analise de dados, capazes de potencializar o diagnostico criminal e dar suporte as decisoes
estratégicas por parte dos orgaos e entidades dos municipios, identificando padrdes, areas de
calor, motivacgdes para o crime, entre outras diversas analises que podem ser realizadas a partir

do cruzamento de dados.
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2 REFERENCIAL TEORICO

2.1 SEGURANCA PUBLICA

Problematicas urbanas, tais como a falta de seguranca publica, sdo verificadas na maior
parte das cidades brasileiras, evidenciando a necessidade de (re)formulacdo de politicas
pablicas para o enfrentamento da violéncia e da criminalidade, conforme exposto por Batista et
al. (2016). Segundo Aldado (2021), debates relacionados & segurancga publica vém ganhando
espacos por parte dos municipios, uma vez que o formato tradicional de combate a violéncia,
no geral, ndo apresenta resultados satisfatorios na reducdo dos indices de criminalidade.
Existem desafios em relacdo as formas de cooperacdo para alinhar uma nova metodologia
(BATISTA et al., 2016), todavia, tomadores de decisGes, tais como ministros, secretarios,
diretores e comandantes de 6rgdos de seguranca sdo 0s atores mais relevantes na formulacéo e
gestdo das estratégias escolhidas para serem implementadas (VILELA, 2018).

Rodriguez-Ortega et al. (2019) discorrem que os crimes devem ser entendidos e
analisados sempre em relacdo a outros, em um determinado periodo e localidade, de forma
comparativa. Desta forma, ainda segundo os autores, ha a necessidade de antecipar ou mesmo
prever onde o crime ocorrera, partindo da utilizacdo de dados e analises estatisticas para a
identificacdo de crimes com maior probabilidade de ocorrer (HAN, PElI & KAMBER, 2011),
tomando decisGes de forma preventiva, e ndo corretiva. Este tipo de estudo tem sido objeto de
pesquisa continua em todo o mundo (KIM et al., 2018).

Em conformidade com Cano & Ribeiro (2007), apesar das varias formas que os crimes
violentos podem assumir, a vitimizacdo por homicidios representa o principal indicador desta
categoria, devido as consequéncias sociais e individuais acarretadas pelo mesmo, bem como
sua taxa de crescimento ao longo do tempo, tornando um desafio controlar a evolugéo do seu
indice (SOUZA, 2011). Com base nos estudos apresentados pelo Instituto de Pesquisa
Econdmica Aplicada (Ipea), no Atlas da Violéncia do ano de 2021 (CERQUEIRA et al., 2021),
que dispde de dados dos CVLIs a partir do ano de 2006, ¢é possivel visualizar (Figura 2) que
entre os anos de 2006 e 2019 é percebida uma taxa de variagdo de 18,4% de homicidios
registrados no Brasil. No entanto, quando comparamos a taxa registrada no ano de 2006 aos

anos anteriores ao de 2019, € percebido um aumento na taxa de variag&o.
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Figura 2: Série historica da taxa de CVLI por 100 mil habitantes no brasil.
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Fonte: autor (2022)

Em seus estudos, Lima & Sinhoretto (2015) destacam que 0s crimes contra a vida geram
disjuncBes quando a pauta trata de seguranca publica devido a dificuldade do seu enfrentamento
e prevencdo com praticas mais efetivas. Neste sentido, Alves et al. (2013) destaca que é crucial
analisar possiveis conexdes entre criminalidade e métricas urbanas, possibilitando a utilizacdo
de indicadores de desempenho coerentes.

Alfaro-Beracoechea et al. (2018) indicam que o bem-estar subjetivo das pessoas em
sociedade pode ser afetado pela inseguranca causada por um ambiente onde a criminalidade
pode ser considerada relativamente elevada, enquanto Rodriguez-Ortega et al. (2019)
manifestam que em contextos nos quais a taxa de criminalidade é baixa, ha um processo de

habituacdo cognitiva no qual a gravidade e frequéncia dos crimes s&o minimizadas.

2.2 INDICADORES CHAVE DE DESEMPENHO

A utilizacdo de Indicadores Chaves de Desempenho, popularmente conhecidos como
KPIs (do inglés Key Performance Indicators), é fator fundamental para entender o desempenho
de um determinado processo e sustentar a tomada de decisdo eventual. De acordo com Bishop

(2018), KPIs podem ser definidos como medidas qualitativas ou quantificaveis utilizadas por
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orgdos e corporacdes de forma a possibilitar a avaliacdo de sua eficicia no alcance dos objetivos
operacionais e estratégicos, ou mesmo uma referéncia em relacdo a outras entidades.

Os KPIs sdo utilizados quando se pretende medir ou avaliar a eficiéncia de determinada
medida ou politica implementada em uma empresa ou instituicdo e determinar se seus objetivos
foram alcancados, além de proporcionar outras oportunidades relacionadas a partir da
observacdo dos resultados obtidos de acordo com as métricas estabelecidas (ONWUBIKO &
ONWUBIKO, 2019). Ainda, podem ser utilizados como ferramenta de controle e
acompanhamento do progresso ou queda de desempenho para um determinado objetivo
(MIDOR et al., 2020).

Em seu estudo, Gomes et al. (2020) apontam que o uso de indicadores permite
examinar, de forma simultanea, uma representacdo simplificada dos processos e funcbes que
geram valor ao consumidor final do servico prestado, bem como o resultado da mudanca desses
processos e fungdes, e analisar as sobreposicOes relevantes e essenciais entre os termos.

Alves et al. (2018) utilizam o algoritmo Random Forest para avaliar e quantificar a
influéncia e importancia de determinados indicadores urbanos - de cunho social - na previsao
de crimes contra a vida. O estudo dos autores corrobora com o que é apresentado por Alves et
al. (2013), no qual evidéncias sugerem que a criminalidade tende a ser afetada quando
determinados indicadores utilizados ultrapassam determinado limiar.

Em concordancia com Midor et al. (2020), a escolha dos KPlIs utilizados deve partir de
um objetivo estratégico assumido e definido que se pretende alcancar. Além disso, devem ser

mensuraveis ao longo de um certo periodo de tempo.

2.3 GESTAO DA INFORMACAO E DECISOES ESTRATEGICAS

A modernizacdo na area da tecnologia da informacdo evidencia a importancia do
gerenciamento eficiente da informacdo a medida em que permite que instituicGes consigam
captar grande volume de dados (PRAJOGO et al., 2018). Tal fato testemunha a importancia de
sistemas e ferramentas de Business Intelligence (BI) para a analise de processos internos e
externos. Segundo Janyapoon et al. (2021), sistemas de Bl sdo aqueles orientados a tecnologia
e que dao suporte as decisdes através da analise de bases de dados originadas de diferentes
fontes e que sdo capazes de gerar insights relevantes através de relatorios que permitem
identificar oportunidades estratégicas.

De acordo com Denic et al. (2016), € comum que a implementacéo de sistemas Bl em
organizac0es seja diferente, a depender da area de atuacdo. Gaardboe & Svarre (2018) afirmam

que um dos fatores criticos de sucesso na implementacdo de um sistema de inteligéncia de
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negdcios € a cultura organizacional, enquanto que Alabaddi et al. (2020), em concordancia,
indicam que deve haver colaboracdo e compromisso entre organizagOes e setores para que se
obtenha sucesso na iniciativa de trabalhar junto a este tipo de sistema. Outro fator critico de
sucesso € a qualidade dos dados e a forma como estéo integrados, que podem ter grande impacto
no seu gerenciamento (WATSON & WIXOM, 2007) e em como as decisdes podem refletir no
usuario final ou consumidor da informacdo (GAARDBOE et al., 2017). Ainda, para que a
tomada de decisdo seja bem estruturada, com o planejamento e acdo em concordancia, €
necessario que haja alinhamento estratégico (PRAJOGO et al., 2018), uma vez que 0 Seu nao
compreendimento refletira na aplicagdo e performance do sistema de Bl (YEOH &
KORONIOS, 2010).

Lima (2021), em conformidade com Alves & Duarte (2015), corrobora que 0 acesso a
informacdo é indispensavel para organizaces no direcionamento de suas acgdes, por ser
elemento fundamental para a tomada de decisdo partindo de um mecanismo de Gestédo da
Informacgéo (GI), o qual envolve informagdes de diversos ambientes. De acordo com Choo
(2003), organizacGes, sem exce¢do, coletam, processam, tratam, armazenam e transmitem
informacdes, ressaltando a necessidade de um mecanismo de Gl na promocdao da informacéo
com qualidade e também na protecéo dos dados, evitando vulnerabilidades.

Em seu estudo, Wolf et al. (2021) apontam que a tomada de deciséo orientada por dados
por parte das instituicdes e a compreensdo de ferramentas de Bl para analises ainda € uma
estratégia subutilizada. Enquanto Fischmann & Zilber (2000) explicam que essas ferramentas
do campo da tecnologia da informagéo proporcionam suporte a tomada de decisdo através da
criacdo de indicadores de desempenho associados as bases de dados utilizadas e que séo capazes
de aprimorar o processo de escolha de acdes.

2.4  ANALISE DE INDICADORES CRIMINAIS

A modelagem de fendmenos sociais a partir da aplicacdo de métodos estatisticos para
descrever sistemas tem se tornado atrativo aos pesquisadores devido a possibilidade de entender
as relagdes entre as métricas obtidas e as causas sociais (ALVES et al., 2018). A utilizagéo da
estatistica descritiva permite aprender mais sobre os fatores envolvidos no objeto de estudo,
além de avaliar qual que possui maior impacto e influéncia sobre o desempenho obtido (Agresti
& Finlay, 2012). Entretanto, a literatura aborda diversas interpretagdes controversas na tentativa
de elucidar as causas dos crimes (Glaeser et al., 1996).

Em seu estudo, Kim et al. (2018) utilizam técnicas baseadas em machine learning para

investigar a previsdo de crimes e entdo antecipa-los. Tais modelos envolvem coleta de dados,
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classificacéo, identificacdo de padrdes, previsédo e visualizagdo, segundo os autores. Marchant
et al. (2018) também utilizam técnicas de machine learning com o objetivo de modelar a relagédo
de dependéncia entre caracteristicas demograficas e dados georreferenciados, e alguns
indicadores criminais no estado de New South Wales, Australia, a partir de uma abordagem
Bayesiana. O resultado dos autores valida a eficiéncia da técnica ao apontar quais fatores estdo
associados a baixa ou alta atividade criminosa.

Prabakaran & Mitra (2018) investigam diferentes técnicas de mineracdo de dados,
descoberta de estruturas interessantes, inesperadas ou valiosas em grandes conjuntos de dados
(Hand, 2007), que podem ser utilizadas para investigar e analisar a ocorréncia de crimes,
contribuindo para a formulacdo de subsequentes estratégias de previsdo e analises criminais.

Cesario et al. (2016), em seu estudo, elaboram um modelo preditivo, baseado em
técnicas matematicas de autorregressdo, com o objetivo de entender padrdes e tendéncias de
atividades criminosas em areas urbanas a partir de analises em estudo de caso realizado na
cidade de Chicago, EUA. Os resultados indicam alta precisdo na previsao do nimero de crimes,
com mais de 80% de estimativa em até dois anos.

2.4.1 Correlacdo de Pearson

O método de correlacdo de Pearson € uma das medidas de relacionamento mais
utilizadas para se obter um valor de dependéncia linear entre duas variaveis aleatdrias (Zhou et
al., 2016). Este algoritmo utiliza andlises estatisticas dos dados historicos disponiveis na base
de dados de interesse e possibilita identificar como que as variaveis que a compdem se
relacionam entre si (JOHNSON & WICHERN, 2007).

O grau de correlacdo entre duas variaveis aleatdrias X e Y pode ser determinado por
meio do coeficiente de Pearson que, por sua vez, pode ser formalmente definido como a
covariancia das duas variaveis divididas pelo produto dos seus desvios padrdo, consoante
apontado por Lidiane et al. (2018) em conformidade com Hair et al. (2005), e demonstrado
abaixo.

R O R O D)
VI — VI — §)?

Txy

Na Equacdo, x representa a média da variavel X, y representa a média da variavel Y e
o coeficiente ., € [—1, 1] representa o coeficiente de Pearson, que pode variar entre os valores
1 e -1. O coeficiente de Pearson é positivo se as variaveis forem relacionadas diretamente,

enquanto que é negativo se as varidveis X e Y foram inversamente relacionadas. Caso o
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coeficiente seja nulo, ou seja, igual a zero, implica que as varidveis ndo se correlacionam
(ZHOU et al., 2016).
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3 METODOLOGIA

3.1 DADOS

A metodologia proposta neste estudo sera utilizada em uma base de dados dos
homicidios registrados no municipio de Caruaru — Pernambuco, que trata-se de uma base que
ndo € aberta ao publico, mas que pode ser disponibilizada mediante solicitacdo. O indicador do
CVLI foi escolhido como objeto de estudo pelo fato de representar a méxima expressao da
violéncia contra um cidad&do e também por ser um indicador criminal confiavel.

Os dados disponiveis na base de dados sdo acompanhados diariamente pela Secretaria
de Ordem Publica (SECOP) do municipio e posteriormente validado com informacGes
disponibilizadas pela Policia Civil do municipio e pela Secretaria de Defesa Social do estado
de Pernambuco. Portanto, é possivel atestar que a base de dados é genuina.

Ao se tratar dos indicadores criminais no estado de Pernambuco, a SDS disponibiliza e
atualiza, de forma mensal, seu banco de dados para consulta publica, disponivel em seu site
oficial: sds.pe.gov.br, com detalhamento dos crimes contra a vida (CVLI), crimes violentos
contra o patriménio (CVP), estupro e violéncia doméstica e familiar contra a mulher em todos
0s municipios do estado. Tais indicadores podem ser visualizados através de painéis sob
diferentes perspectivas atraves do cruzamento de dados. No entanto, os dados disponibilizados
omitem diversas informagdes, tais como o motivo do crime e informacges detalhadas da vitima,
0 gue acaba por limitar a analise e geracdo de novos conhecimentos acerca dos diversos tipos
de violéncia nos municipios. Sendo assim, a utilizacdo do indicador CVLI como objeto de
estudo neste trabalho, por ser o Unico dentre os indicadores citados a possuir diferentes dados
consolidados e validados referentes ao municipio de Caruaru, torna-se capaz de agregar valor
ao municipio a partir das anélises propostas.

A base de dados contempla todos os crimes violentos letais intencionais registrados de
forma oficial no municipio caruaruense entre o periodo de 01 de janeiro de 2017 até 31 de julho
de 2022, podendo ser classificados, quanto a sua natureza, como ‘homicidio’, ‘latrocinio’,
‘feminicidio ‘ou ‘lesdo corporal seguida de morte’. No periodo indicado, foram registrados 911
casos de vitimas fatais, tanto pela SECOP, quanto pela SDS, a qual responde pelo estado de
Pernambuco e valida os nimeros de todos 0os municipios de sua jurisdigdo. Na Tabela 1, €
possivel visualizar todas as informacOes referentes a vitima contidas na base de dados e que
serdo utilizadas no trabalho.

Devido & irrelevancia para o estudo, algumas das informagdes contidas na base de dados

nédo serdo utilizadas, e estas podem ser identificadas na Tabela 1 pela tonalidade mais escura
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das células. Sendo assim, as seguintes informac6es serdo consideradas: Data do crime, Dia da

semana no qual ocorreu o crime, Turno no qual ocorreu o crime, Motivagédo do crime, Bairro

onde ocorreu o crime, Antecedentes criminais da vitima, Objeto utilizado pelo criminoso,

Género da vitima, Classificacao etaria e Natureza Juridica do CVLI.

Tabela 1: dados brutos contidos na base de dados priméria.

Informagdes de coluna contidas na base de dados

Data do crime

Classificacao etaria

Dia da semana no qual ocorreu o crime

Natureza Juridica do CVLI

Turno no qual ocorreu o crime

Nome da Vitima

Motivacdo do crime

Coordenadas de onde ocorreu o crime

Bairro onde ocorreu o crime

Endereco de onde ocorreu o crime

Antecedentes criminais da vitima

Bairro de origem da Vitima

Obijeto utilizado pelo criminoso

Idade da Vitima

Género da vitima

TGS onde ocorreu o crime

Fonte: autor (2022).

A Figura 3 mostra todos os campos da tabela que serdo utilizados e avaliados para

melhor explicar o indicador geral dos Crimes Violentos Letais Intencionais, ou mesmo sugerir

novas perspectivas para a analise criminal.
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Figura 3: Grupo de variaveis consideradas para avaliacdo de correlacéo.
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Fonte: autor (2022).
3.2 TRATAMENTO DOS DADOS

A fim de obter melhores resultados e tornar as analises e suas leituras mais objetivas, a
base de dados foi manipulada e tratada, garantindo que os valores preenchidos nos campos
descritos na Tabela 1 estejam categorizados. A Figura 4 apresenta a categorizacdo dos campos
Data do crime, Dia da semana, Turno e classificagdo etéaria da vitima, enquanto a Figura 5
apresenta a categorizacdo dos campos Natureza juridica do CLVI, Objeto utilizado pelo
criminoso, Género da vitima, Motivacdo do crime e Antecedentes da vitima.

O intuito de categorizar cada campo da base de dados é conseguir alcancar a
padronizacdo dos dados e evitar trabalhar com muitas e diferentes categorias, 0 que tornaria as
analises muito complexas e prejudicaria a correlacdo entre as variaveis. Ainda, vale ressaltar
que o campo Data do crime foi consolidado apenas como 0 més em que o crime ocorreu, tendo
em vista que utilizar a data do crime em nada agregaria ao objetivo do estudo, enquanto 0 més

do fato pode ser um parametro interessante para eventuais analises.
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Figura 4: Categorizacdo dos campos contidos na base de dados (1).

Data do crime Dia da semana Turno Classificaciio etiria
Janeiro Domingo Madrugada 00-11 anos
Fevereiro Segunda-feira Manha 12-17 anos
Marco Terca-feira Tarde 18-24 anos
Abril Quarta-feira Noite 25-29 anos
Maio Quinta-feira Nio Informado 30-34 anos
Junho Sexta-feira 35-64 anos
Julho Sabado 65 anos ou mais
Agosto Nao informado
Setembro
Outubro
Novembro
Dezembro

Fonte: autor (2022).

Figura 5: Categorizacdo dos campos contidos na base de dados (2).

Natureza Juridica Instrumento utilizado Género da vitima Motivacio do crime Antecedentes da vitima
Homicidio Arma de fogo Masculino Envolvimento com Nada consta ou nio
Feminicidio Arma branca Feminino grupo criminoso informado
Latrocinio Outros Desentendimento Em liberdade/possui
Lesdo corporal Acerto de antecedentes criminais
seguida de morte contas/Vinganca Fugitivo
Passional/Sexual Ex-presididrio
Latrocinio Ex-reeducando (menor)
Enfrentamento com Outros
agentes da lei Preso

Legitima Defesa
Interesse Financeiro

Outros/Nao
especificado

Fonte 1: autor (2022).

A categorizacdo dos bairros nos quais 0s crimes ocorreram pode ser encontrada no
Apéndice A. Tais informagdes ndo foram apresentadas em conformidade com o0s parametros
das Figuras 4 e 5 devido ao grande volume de bairros em registro na base de dados durante o

periodo considerado neste estudo.

3.3 INDICADORES UTILIZADOS

Apos realizar o tratamento das informagdes contidas na base de dados utilizada e ter
definido categoricamente como cada elemento da tabela deve ser preenchido, a proxima etapa
é realizar o método de correlacdo entre todos estes pardmetros para avaliar se tais variaveis
estéo estatisticamente correlacionadas entre si.
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Para realizar o método de correlagdo entre variaveis categoricas - que nao possuem
valores numéricos - € necessario converté-las em ndmeros representativos, tornando o
algoritmo apto para funcionar e mantendo a consisténcia das analises. Sendo assim, para todos
0s possiveis resultados dos campos apresentados nas Figuras 4 e 5, um valor numérico foi
atribuido como sendo sua representacdo. Para facilitar, o primeiro valor apresentado é iniciado
com o numero um (1) e os demais valores abaixo seguem a ordem crescente. A Figura 6 ilustra
um exemplo do campo de classificacdo etaria contido na base de dados e que sera seguido para
0s demais campos.

Figura 6: Representagdo das variaveis categoricas.
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Fonte: autor (2022).

A Tabela 2 apresenta o resultado da correlacdo entre as variaveis apresentadas na Figura
3 a partir do auxilio do software Microsoft Excel. Para refinar a analise e simplificar a
visualizagdo na identificacdo de alguns valores, a tabela foi complementada com uma
formatacdo condicional de escala de cores, onde o valor tem uma maior intensidade da
tonalidade vermelho quanto mais proximo do maximo valor da escala (100%).

Tabela 2: Correlacdo entre os parametros utilizados — método de Pearson.

Instrumento  Classificagdo

o L Motivagdo Antecedentes Bairros Data (més)
Utilizado etdria

Dia Turno Natureza Género

Dia 100%

Turno 2% 100%

Natureza 0% 7% 100%

Género -1% -6% 10% 100%

Instrumento Utilizado -3% -13% 17% 21% 100%

Classificagdo etaria -3% 7% 12% -1% 15% 100%

Motivagdo 1% -1% 16% 8% 10% 9% 100%

Antecedentes 9% 2% -14% -12% -11% -4% -15% 100%

Bairros 2% 6% 1% -5% -3% -10% -11% 6% 100%

Data (més) -9% -2% -5% 1% 2% -1% 6% -4% -8% 100%

Fonte: autor (2022).

A partir do resultado, € possivel verificar que nenhuma variavel possui correlagdo

fortemente positiva ou negativa, visto que os valores variam entre -15% e 21%, valores
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relativamente distantes de -100% e 100%, respectivamente, e que muitas delas possuem um
nivel de afinidade bem proxima ao zero da escala, 0 que explicita o qudo subjetivo podem ser
as andlises de crimes contra a vida, reforcando a necessidade de estudar tal indicador de forma
mais aprofundada. Sendo assim, nas etapas seguintes ndo serdo ignoradas nenhuma das
variaveis apresentadas na Figura 3, mas serdo realizadas analises mais direcionadas, como nos
casos das analises por bairro, onde apenas aqueles com maiores indices de CVLI no periodo

avaliado serédo objeto de estudo.

3.4 MODELO PROPOSTO

Com a finalidade de aprofundar as analises acerca dos CVLIs nos municipios, este
estudo se propde a desenvolver uma abordagem que tenha uma perspectiva voltada para a
investigacdo de cada uma das diversas informacdes que compdem um Unico crime contra a
vida, ao invés de olhar meramente para a quantidade consolidada de mortes e a sua taxa
normalizada para a populacdo de cada cidade, como comumente € visto.

Para tanto, os estudos elaborados pelos autores Onwubiko & Onwubiko (2019) e
Fischmann & Zilber (2000) foram utilizados como modelos base para a elaboracdo deste
trabalho. Enquanto Onwubiko & Onwubiko (2019) apontam que € possivel obter mais e novos
conhecimentos que podem ser utilizados para melhor explicar e descrever um indicador a partir
de um estudo mais detalhado das informagdes que o compdem, Fischmann & Zilber (2000)
mostram que um dado indicador deve ter o poder de apontar, além de um numero que reflita o
que ocorreu num dado periodo de tempo, condi¢cdes de se avaliar a direcdo que um certo
objetivo estara se dirigindo dada a propenséo e tendéncia implicitas do indicador.

Desta forma, tendo em vista que um dos objetivo € melhor entender as causas do
indicador objeto de estudo deste trabalho, a Figura 7 ilustra bem uma das propostas do trabalho,
adaptada do modelo de Onwubiko & Onwubiko (2019), que é aprofundar o estudo das causas
do crime. Ainda que a imagem seja meramente ilustrativa, visto que todos os parametros que
podem explicar o indicador CVLI podem ser visualizados na Figura 3 e todos 0s possiveis
elementos que podem incorporar cada um desses parametros podem ser observados na Figura
7, seu proposito é deixar evidente que cada um desses parametros que sdo fatores informativos
dos crime de CVLI podem ser categorizados e cada categoria serd investigada de forma
individual. De forma preévia, as Figuras 4 e 5 elucidaram como cada um dos campos contidos
na base de dados podem ser desmembrados, o que torna redundante outra figura ilustrativa com

todos os campos disponiveis.
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Diante dos critérios estabelecidos para a metodologia proposta, cada crime contra a vida
ira “alimentar” a base de dados com dez novas informagdes, a saber: data do crime (més em
que ocorreu, conforme justificado), dia da semana, turno, classificacdo etaria da vitima, bairro
em que ocorreu o fato, motivacdo do crime, antecedentes criminais da vitima, género da vitima,
natureza juridica do crime e instrumento utilizado pelo infrator. Cada um desses campos sera
preenchido com informacOes previamente categorizadas, sendo, efetivamente, as informacoes
avaliadas.

Figura 7: Detalhamento do indicador CVLI.

Natureza Juridica do CVLI

Objeto Utilizado pelo
criminoso

[N

Indicador CVLI } Geénero da Vitima }

Antecedentes da Vitima }

Fonte: autor (2022).

O intuito de trabalhar com cada uma das categorias de forma individualizada é entender
como cada uma delas pode ter influéncia no indicador CVLI ou mesmo se a partir da sua anélise
é possivel obter informagfes suficientemente capazes de dar suporte & tomada de decisdo

estratégica para aqueles que o fazem.
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4 RESULTADOS E DISCUSSAO

As etapas seguintes do estudo apresentardo uma anélise detalhada de cada um dos mais
relevantes valores categdricos que podem ser encontrados em cada campo da base de dados. A
analise individual de cada um desses valores é realizada por meio da comparacdo entre o
namero absoluto de vezes em que 0 mesmo ocorreu em determinado més no ano correspondente
e uma outra tabela que corresponde ao valor percentual deste mesmo valor categorico em
relacdo ao numero total de homicidios registrado naquele mesmo més do ano correspondente.

A Tabela 3 explana a quantidade exata de crimes contra a vida registrados no municipio
de Caruaru/PE em cada més do ano correspondente, entre o periodo de 01 de janeiro de 2017 e
31 de julho de 2022, destacando o total de homicidios mensal e anual. Nas sessGes seguintes, 0
foco sera apenas no intra-ano e cada uma sera justificada.

Tabela 3: CVLIs registrados em Caruaru/PE (jan/2017 até 07/2022).

Homicidios computados por ano em Caruaru/PE

més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 | total mensal
Jan 20 10 19 11 8 9 77
Fev 21 19 12 12 12 1 77
Mar 28 17 16 12 6 7 86
Abr 31 23 15 12 9 6 96
Mai 31 14 11 15 12 6 89
Jun 21 8 18 9 13 10 79
Jul 22 20 12 11 9 6 80
Ago 18 6 10 14 7 55
Set 25 14 17 8 18 82
Out 14 11 14 12 8 59
Nov 17 14 15 9 14 69
Dez 14 14 9 13 12 62
Total 262 170 168 138 128 45

Fonte: autor (2022).

Cada tabela que representa o percentual do total registrado estard formatada de forma
condicional, onde o valor da célula terd uma tonalidade em vermelho mais intensa conforme
mais préxima do valor maximo encontrado na coluna correspondente. O propdsito deste tipo
de formatacdo é simplificar a visualizacdo e até mesmo engatilhar a analise de uma situacéo

que possa ser relevante para o estudo.
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4.1 MOTIVACAO DO CRIME

Em conformidade com o que foi apresentado na Figura 5, a motivagdo do crime pode
ser categorizada como ‘Envolvimento com grupo criminoso’, ‘Desentendimento’, ‘Acerto de
contas/Vinganga’, ‘Passional/Sexual’, ‘Latrocinio’, ‘Enfrentamento com agentes da lei’,
‘Legitima Defesa’, ‘Interesse Financeiro’ ou ‘Outros/Nao especificado’. Apo6s analises
realizadas, percebeu-se que as categorias ‘Envolvimento com grupo criminoso’, ‘Acerto de
contas/Vinganga’ e ‘Desentendimento’ sdo as que fornecem insights mais relevantes e
tendéncias justificadas. As Tabelas 4, 5 e 6 ilustram os resultados obtidos das categorias citadas,
respectivamente.

Comparando a Tabela 4 com a Tabela 5, percebe-se que, enquanto os valores da
categoria ‘Envolvimento com grupo criminoso’ registram um aumento percentual no nimero
de casos a partir do ano de 2020, a categoria ‘Acerto de contas/Vinganga’ ¢ inversamente
proporcional, registrando reducdo. Uma hip6tese que pode explicar tal situacdo, é a mudanca
de nomenclatura por parte do 6rgdo que valida as informacgdes (Policia Civil) sem que as
informacBes contidas na série historica também fossem alteradas. Tal situacdo prejudica
analises futuras e escancara a importancia da padronizacdo dos dados e suas nomenclaturas.

Outra analise relevante a partir da Tabela 4 é que, a partir do ano de 2020, os crimes
contra a vida envolvendo vitimas relacionadas a grupos criminosos representam mais da metade
de todos os homicidios computados em cada ano. Considerando os 31 meses dentro do periodo
destacado (jan/20 até jul/22), apenas 11 destes - ou 35% - ndo tiveram mais que metade das
vitimas enquadradas como sendo envolvidas com grupos criminosos. Considerando apenas 0s
anos de 2021 e 2022, o valor cai para 29%.

Tabela 4: Resultados da categoria “Envolvimento com grupo criminoso”.

Numeros absolutos de casos - Envolvimento com Grupo Criminoso Percentual em relagéo ao total computado

més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 9 2 2 8 2 4 Jan 45% 20% 11% 73% 25% 44%
Fev 5 5 1 8 7 1 Fev 24% 26% 8% 67% 58% 100%
Mar 4 3 1 9 5 3 Mar 14% 18% 6% 75% 83% 43%
Abr 8 2 0 7 5 1 Abr 26% 9% 0% 58% 56% 17%
Mai 2 0 0 6 10 3 Mai 6% 0% 0% 40% 83% 50%
Jun 5 1 1 6 8 9 Jun 24% 13% 6% 67% 62% 920%
Jul 7 4 1 10 5 2 Jul 32% 20% 8% 91% 56% 33%
Ago 2 1 2 9 5 Ago 11% 17% 20% 64% 71%
Set 4 1 0 5 5 - Set 16% 7% 0% 63% 28%
Out 3 0 0 8 5 Out 21% 0% 0% 67% 63%
Nov 3 1 0 3 6 Nov 18% 7% 0% 33% 43%
Dez 4 1 0 6 3 Dez 29% 7% 0% 46% 25%

Total 56 21 8 85 66 23 Total 21% 12% 5% 62% 52% 51%

Fonte: autor (2022).
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Numeros absolutos de casos - Acerto de contas/Vinganga

Percentual em relagdo ao total computado

més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 7 7 e 1 0 0 Jan 35% 70% 47% 9% 0% 0%
Fev 11 11 8 0 0 0 Fev 52% 58% 67% 0% 0% 0%
Mar 15 8 11 1 0 0 Mar 54% 47% 69% 8% 0% 0%
Abr 14 13 12 1 0 0 Abr 45% 57% 80% 8% 0% 0%
Mai 23 6 9 1 0 1 Mai 74% 43% 82% 7% 0% 17%
Jun 9 4 16 0 0 0 Jun 43% 50% 89% 0% 0% 0%
Jul 6 7 5 0 1 0 Jul 27% 35% 42% 0% 11% 0%
Ago 8 3 3 1 0 Ago 44% 50% 30% 7% 0%

Set 10 11 15 0 0 Set 40% 79% 88% 0% 0%

Out 5 9 10 0 1 Out 36% 82% 71% 0% 13%

Nov 12 8 11 0 2 Nov 71% 57% 73% 0% 14%

Dez 7 9 6 0 3 Dez 50% 64% 67% 0% 25%
Total 127 96 115 5 7 1 Total 48% 56% 68% 4% 5% 2%

Fonte: autor (2022).
Tabela 6: Resultados da categoria “Desentendimento”.
Numeros absolutos de casos - Desentendimento Percentual em relagdo ao total computado

més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 2 0 4 1 2 0 Jan 10% 0% 21% 9% 25% 0%
Fev 2 1 1 2 0 0 Fev 10% 5% 8% 17% 0% 0%
Mar 3 3 2 0 0 g Mar 11% 18% 13% 0% 0% 43%
Abr 6 0 3 2 0 1 Abr 19% 0% 20% 17% 0% 17%
Mai 0 1 1 5 0 1 Mai 0% 7% 9% 33% 0% 17%
Jun 3 0 0 0 2 0 Jun 14% 0% 0% 0% 15% 0%
Jul 1 1 2 0 2 1 Jul 5% 5% 17% 0% 22% 17%
Ago 4 2 1 0 1 Ago 22% 33% 10% 0% 14%

Set 6 1 1 1 5 Set 24% 7% 6% 13% 28%

Out 3 0 3 3 1 Out 21% 0% 21% 25% 13%

Nov 2 2 0 3 0 Nov 12% 14% 0% 33% 0%

Dez 2 1 1 2 3 Dez 14% 7% 11% 15% 25%
Total 34 12 19 19 16 6 Total 13% 7% 11% 14% 13% 13%

Fonte: autor (2022)

Analisando a Tabela 6, os valores apresentam distribuicdo quase homogénea e nenhuma

tendéncia é facilmente identificada. No entanto, analisando o ano de 2022, isoladamente,

verifica-se que mesmo com um valor absoluto de casos desta categoria bem abaixo dos anos

anteriores (que é explicado, até entdo, pelo fato dos dados estarem disponibilizados apenas até

0 més de julho), este valor corresponde a 13% dos homicidios registrados, estando na média

dos demais anos. Ao considerarmos os valores de todos 0s anos apenas até 0 més de julho

(Tabela 7), é verificado que 0 ano de 2022 registra um aumento no indice de crimes contra a

vida causados por desentendimento quando comparado aos ultimos dois anos. Tal informagéo

sugere atencdo especial para episodios de desentendimento e perturbacdo do sossego no

municipio.



34

Tabela 7: Resultados da categoria “Desentendimento” (janeiro a julho).

Numeros absolutos de casos - Desentendimento Percentual em relagdo ao total computado

mésfanc 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 2 0 4 1 2 0 Jan 10% 0% 21% 9% 25% 0%
Fev 2 1 1 2 0 0 Fev 10% 5% 8% 17% 0% 0%
Mar 3 3 2 0 0 3 Mar 11% 18% 13% 0% 0% 43%
Abr 6 0 3 2 0 1 Abr 19% 0% 20% 17% 0% 17%
Mai 0 1 1 5 0 1 Mai 0% 7% 9% 33% 0% 17%
Jun 3 0 0 0 2 0 Jun 14% 0% 0% 0% 15% 0%
Jul 1 1 2 0 2 1 Jul 5% 5% 17% 0% 22% 17%

Total 17 6 13 10 6 6 Total 10% 5% 13% 12% 9% 13%

Fonte: autor (2022).
4.2 ANTECEDENTES CRIMINAIS DA VITIMA

De acordo com a Figura 5, os antecedentes criminais da vitima podem ser categorizados
como ‘Nada consta ou ndo informado’, ‘Em liberdade/possui antecedentes criminais’,
‘Fugitivo’, ‘Ex-presidiario’, ‘Ex-reeducando (menor)’, ‘Preso’ ou ‘Outros’. Apds analises
realizadas e com intuito de ser objetivo no proposito do estudo, percebeu-se que as categorias
‘Ex-presidiario’ ¢ ‘Em liberdade/possui antecedentes criminais’ sdo as que fornecem
informacBes mais relevantes. As tabelas 8 e 9 ilustram os resultados obtidos das categorias
citadas, respectivamente.

Na Tabela 8, percebe-se que hd um aumento gradual no nimero de vitimas que séo ex-
presidiarios, conforme constatado em sua ficha criminal. Entre 2018 e 2022 é verificado que
esse valor aumenta de forma representativa, ainda que os nimeros absolutos ndo indiquem tal
fato. Ja a Tabela 9 aponta que entre junho e dezembro de 2017 ndo houve vitimas com
antecedentes criminais enquadrados nesta categoria (em liberdade/possui antecedentes
criminais), o que torna relevante resgatar medidas que foram tomadas na época para que tais
resultados tenham sido alcancados. Ainda, a Tabela 9 sugere que a maioria das vitimas que
possuem antecedentes criminais, mas estdo em liberdade, perdem suas vidas entre 0s meses de
abril e agosto, representando 61% do total de casos. E relevante, pois é razoavel que haja relago

entre 0 momento em que o individuo ¢ “solto” do presidio € 0 momento em que o crime ocorre.



35

Tabela 8: Resultados da categoria “Ex-presidiario”.

Numeros absolutos de casos - Ex-presidiario Percentual em relagdo ao total computado

mésfano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 mésfano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 3 2 4 5 4 4 Jan 15% 20% 21% 45% 50% 44%
Fev 5 3 3 2 5 1 Fev 24% 16% 25% 17% 42% 100%
Mar 5 0 0 9 3 2 Mar 18% 0% 0% 75% 50% 29%
Abr 1 1 0 0 1 1 Abr 3% 4% 0% 0% 11% 17%
Mai 8 1 g 1 6 g Mai 26% 7% 27% 7% 50% 50%
Jun 1 2 3 1 4 2 Jun 5% 25% 17% 11% 31% 20%
Jul 6 0 0 3 2 3 Jul 27% 0% 0% 27% 22% 50%
Ago 5 0 1 2 2 0 Ago 28% 0% 10% 14% 29%
Set 2 4 3 4 3 0 Set 8% 29% 18% 50% 17%
Out 3 0 1 1 2 0 Out 21% 0% 7% 8% 25%
Nov 3 2 2 1 1 0 Nov 18% 14% 13% 11% 7%

Dez 3 2 2 4 0 0 Dez 21% 14% 22% 31% 0% -
Total 45 17 22 33 33 16 Total 17% 10% 13% 24% 26% 36%
Fonte: autor (2022).

Tabela 9: Resultados da categoria “Em liberdade/Com processo criminal”.
Numeros absolutos - Em liberdade/Com processo criminal Percentual em relagdo ao total computado

més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 3 3 0 0 1 0 Jan 15% 30% 0% 0% 13% 0%
Fev 2 2 1 0 1 0 Fev 10% 11% 8% 0% 8% 0%
Mar 4 4 3 0 0 1 Mar 14% 24% 19% 0% 0% 14%
Abr 8 7 1 4 2 0 Abr 26% 30% 7% 33% 22% 0%
Mai 1 5 4 2 0 1 Mai 3% 36% 36% 13% 0% 17%
Jun 0 3 4 2 2 1 Jun 0% 38% 22% 22% 15% 10%
Jul 0 7 2 5 2 1 Jul 0% 35% 17% 45% 22% 17%
Ago 0 2 3 2 2 0 Ago 0% 33% 30% 14% 29%
Set 0 1 2 0 0 0 Set 0% 7% 12% 0% 0%
Out 0 2 2 3 2 0 Out 0% 18% 14% 25% 25%
Nov 0 0 1 3 5 0 Nov 0% 0% 7% 33% 36%
Dez 0 0 1 2 2 0 Dez 0% 0% 11% 15% 17%

Total 18 36 24 23 19 4 Total 7% 21% 14% 17% 15% 9%

Fonte: autor (2022).

4.3 GENERO DA VITIMA

De acordo com a Figura 5, o género da vitima pode ser categorizado como ‘Masculino’
ou ‘Feminino’. As tabelas 10 e 11 ilustram os resultados obtidos das categorias citadas,
respectivamente.

Nota-se que historicamente a quantidade de vitimas do género masculino é
predominantemente do género masculino. Entre os anos de 2017 e 2020, a média era pouco
superior a 95% dos casos, mas esse valor teve uma leve queda no ano de 2021 e é mantido no
ano de 2022 até o periodo considerado. Tais dados apontam que ha um aumento representativo
das vitimas do género feminino nos ultimos dois anos investigados. Um fator preocupante é
analisado quando cruzamos as informagdes das vitimas do género feminino com os vitimas que

ndo possuem antecedentes criminais ou que nao foram informados, onde o resultado aponta que
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as vitimas que se enquadram em ambas as categorias representam 91% do total (52 das 57
computadas). Tal resultado é um nimero muito acima quando comparamos aos resultados das
vitimas do género masculino que ndo possuem antecedentes criminais ou que ndo foram
informados, que corresponde a 59% do total (508 dos 858 computados). Este tipo de analise
sugere que mulheres que possuem suas fichas criminais limpas estdo mais suscetiveis a
sofrerem crimes contra a vida do que homens sem nenhum tipo de processo criminal.

Tabela 10: Resultados obtidos para a categoria “género masculino”.

Numeros absolutos de casos - Género Masculino Percentual em relagéo ao total computado

més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 19 10 16 10 7 7 Jan 95% 100% 84% 91% 88% 78%
Fev 21 17 12 11 11 1 Fev 100% 89% 100% 92% 92% 100%
Mar 25 15 15 12 6 5 Mar 89% 88% 94% 100% 100% 71%
Abr 31 23 15 12 8 5 Abr 100% 100% 100% 100% 89% 83%
Mai 31 13 11 14 12 5 Mai 100% 93% 100% 93% 100% 83%
Jun 21 8 18 9 12 10 Jun 100% 100% 100% 100% 92% 100%
Jul 18 19 11 10 9 4 Jul 82% 95% 92% 91% 100% 67%
Ago 16 6 10 14 7 0 Ago 89% 100% 100% 100% 100%
Set 25 14 16 8 14 0 Set 100% 100% 94% 100% 78%
Out 12 10 12 12 8 0 Out 86% 91% 86% 100% 100%
Nov 17 13 14 9 13 0 Nov 100% 93% 93% 100% 93%
Dez 12 13 9 11 10 0 Dez 86% 93% 100% 85% 83%

Total 248 161 159 132 117 37 Total 95% 95% 95% 96% 91% 82%

Fonte: autor (2022).

Tabela 11: Resultados obtidos para a categoria “género feminino”.

Nimeros absolutos de casos - GEnero Feminino Percentual em relagdo ao total computado

Més 2017 2018 2019 2020 2021 2022 Més 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 1 0 3 1 1 2 Jan 5% 0% 16% 9% 13% 22%
Fev 0 2 0 1 1 0 Fev 0% 11% 0% 8% 8% 0%
Mar 3 2 1 0 0 2 Mar 11% 12% 6% 0% 0% 29%
Abr 0 0 0 0 1 1 Abr 0% 0% 0% 0% 11% 17%
Mai 0 1 0 1 0 1 Mai 0% 7% 0% 7% 0% 17%
Jun 0 0 0 0 1 0 Jun 0% 0% 0% 0% 8% 0%

Jul 4 1 1 1 0 2 Jul 18% 5% 8% 9% 0% 33%
Ago 2 0 0 0 0 0 Ago 11% 0% 0% 0% 0%

Set 0 0 1 0 4 0 Set 0% 0% 6% 0% 22%

Out 2 1 2 0 0 0 Out 14% 9% 14% 0% 0%

Nov 0 1 1 0 1 0 Nov 0% 7% % 0% 7%

Dez 2 1 0 2 2 0 Dez 14% 7% 0% 15% 17%
Total 14 9 9 6 11 8 Total 5% 5% 5% 4% 9% 18%

Fonte: autor (2022).
4.4 DIA DA SEMANA NO QUAL OCORRE O FATO

De acordo com a Figura 4, os dias da semana em que 0s crimes ocorrem podem ser
categorizados como os dias entre domingo e segunda-feira. Ao analisar a base de dados e 0s
dias com maior frequéncia de ocorréncia de crimes contra a vida, é verificado que as sextas-
feiras, sdbados e domingos, juntos, correspondem a mais da metade dos crimes de toda a série

histérica, com 15%, 18,9% e 18,6%, respectivamente (Figura 8). A andlise individual destes
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indicadores apresenta valores bem distribuidos e ndo é capaz de fornecer alguma informacéo
de fato relevante para a tomada de decisdo estratégica. Ainda assim, as tabelas 12, 13 e 14
apresentam as informaces obtidas a partir dos dados disponiveis.

Figura 8: Homicidios por dia da semana.
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Fonte: autor (2022).

Tabela 12: Resultados obtidos para a categoria “Sexta-feira”.

Nimeros absolutos de casos - Sexta-feira Percentual em relagéo ao total computado
mésno | 2017 2018 2019 2020 2021 2022 mesfmo | 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 2 1 1 0 2 2 Jan | 10%  10% 5% 0% | 25% | 22%
Fev 7 4 1 0 2 0 Fev | 33% 1% 8% 0% | 17% 0%
Mar 4 2 3 3 2 1 Mar | 14%  12%  19% [ 25% 33% @ 14%
Abr 3 1 5 2 2 1 Abr | 10% 4w [U33% 0 7% 2% 17%
Mai 11 3 3 1 1 0 Mai 1% | 0% 1% 8% 0%
Jun 6 3 1 1 2 1 Jun 6% 1% 15%  10%
Jul 3 0 0 1 1 1 Jul 4% 0% 0% 9% 1% | 17%
Ago 4 1 1 1 0 1 Ago | 22%  17%  10% 7% 0% -
Set 6 2 2 0 1 0 Set | 24%  14%  12% 0% 6%
out 1 0 0 1 2 0 out | 7% 0% 0% 8% 25%
Nov 2 5 1 1 a 0 Nov | 12% [U36R 7% 1% | 29% -
Dez 4 2 2 2 2 0 Dez 14% 2% 15%  17% -
Total | 53 24 20 13 21 7 Total | 20%  14%  12% 9%  16%  16%

Fonte: autor (2022).
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Tabela 13: Resultados obtidos para a categoria “Séabado”.

Numeros absolutos de casos - Sabado Percentual em relagdo ao total computado
més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 5 2 4 1 3 1 Jan 25% 20% 21% 9% 38% 11%
Fev 2 5 1 4 2 0 Fev 10% 26% 8% 33% 17% 0%
Mar 3 2 6 0 1 3 Mar 11% 12% 38% 0% 17% 43%
Abr 7 6 5 3 3 3 Abr 23% 26% 33% 25% 33% 50%
Mai 4 2 2 5 5 1 Mai 13% 14% 18% 33% 42% 17%
Jun 1 0 6 3 1 1 Jun 5% 0% 33% 33% 8% 10%
Jul 2 0 1 2 3 0 Jul 9% 0% 8% 18% 33% 0%
Ago 2 0 3 1 4 2 Ago 11% 0% 30% 7% 57%
Set 5 5 2 2 4 0 Set 20% 36% 12% 25% 22%
Out 4 1 4 2 2 0 Out 29% 9% 29% 17% 25%
Nov 1 2 3 1 3 0 Nov 6% 14% 20% 11% 21%
Dez 4 2 0 2 3 0 Dez 29% 14% 0% 15% 25%
Total 40 27 37 26 34 11 Total 15% 16% 22% 19% 27% 24%
Fonte: autor (2022).
Tabela 14: Resultados obtidos para a categoria “Domingo”.
Nimeros absolutos de casos - Domingo Percentual em relago ao total computado
mésfana 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 1 2 5 2 1 1 Jan 5% 20% 26% 18% 13% 11%
Fev 5 2 1 2 1 0 Fev 24% 11% 8% 17% 8% 0%
Mar 2 4 1 3 0 0 Mar 7% 24% 6% 25% 0% 0%
Abr 5 6 1 1 1 1 Abr 16% 26% 7% 8% 11% 17%
Mai 5 1 0 2 3 1 Mai 16% 1% 0% 13% 25% 17%
Jun 3 1 3 2 1 3 Jun 14% 13% 17% 22% 8% 30%
Jul 6 4 2 2 0 1 Jul 2% 20% 17% 18% 0% 17%
Ago 3 2 1 4 0 0 Ago 17% 33% 10% 29% 0%
Set 2 3 4 2 6 0 Set 8% 21% 24% 25% 33%
Out 4 6 3 5 3 0 Out 29% 55% 21% 42% 38%
Nov 3 3 5 3 1 0 Nov 18% 21% 33% 33% 7%
Dez 4 4 5 2 2 0 Dez 29% 29% 56% 15% 17%
Total 43 38 31 30 19 7 Total 16% 22% 18% 22% 15% 16%

Fonte: autor (2022).
4.5 TURNO NO QUAL OCORRE O FATO

De acordo com a Figura 5, o turno no qual o crime pode ocorrer é categorizado em
‘Madrugada’, ‘Manha’, ‘Tarde’, ‘Noite’ ou ‘Nado informado’. Respectivamente, cada uma das
categorias tém a seguinte contribuicdo no total dos crimes registrados: 12,5%, 25,1%, 20,5%,
40,4% e 1,5%. Levando em consideracdo o propdsito deste estudo, a analise apenas do turno
em que ocorrem os CVLIs por si s6 se torna muito “rasa”, ndo sendo capaz de fornecer bons
insights que possam auxiliar na tomada de decisdo. Sendo assim, é ideal que pesquisas futuras
utilizem estas informacdes e as cruzem com dados de dia e bairro, por exemplo, com o objetivo

de obter novas informagdes de forma mais especifica.

4.6 BAIRRO NO QUAL OCORRE O FATO

Ao todo, os bairros do municipio de Caruaru, considerando as zonas urbana e rural,

podem ter 269 diferentes correspondéncias, que podem ser visualizadas no Apéndice A. Sendo
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assim, como objeto de estudo para andlises, serdo considerados os trés bairros que apresentam
maior ocorréncia de CVLI, a saber: Salgado (6,2%), Santa Rosa (6%) e José Carlos de Oliveira
(5%). Os numeros correspondentes podem ser visualizados nas tabelas 15, 16 e 17.
Analisando o bairro Salgado (Tabela 15), é verificado que grande parte dos homicidios
ocorrem no primeiro semestre: 68% dos homicidios que ocorrem neste bairro sdo registrados
entre 0s meses de janeiro e junho. Com relacdo aos demais bairros analisados, nenhuma
constatacdo relevante é obtida a partir das analises, visto que os valores estdo distribuidos ao
longo dos anos e meses. No entanto, tratando-se do bairro Santa Rosa (Tabela 16), é coerente
avaliar quais medidas relacionadas a seguranca publica foram tomadas no ano de 2021 (se é
que foram tomadas) dentro do territdrio para que houvesse a queda no nimero de homicidios.

Tabela 15: Resultados obtidos para o bairro Salgado.

Nimeros absolutos de casos - Bairro Salgado Percentual em relagdo ao total computado
mésfano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 mésfano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 0 0 2 2 1 1 Jan 0% 0% 11% 18% 13% 11%
Fev 2 1 0 1 1 0 Fev 10% 5% 0% 8% 8% 0%
Mar 3 0 0 2 2 1 Mar 11% 0% 0% 17% 33% 14%
Abr 2 0 1 1 1 0 Abr 6% 0% 7% 8% 11% 0%
Mai 6 2 1 1 0 0 Mai 19% 14% 9% 7% 0% 0%
Jun 1 1 0 1 1 1 Jun 5% 13% 0% 11% 8% 10%
Jul 4 1 1 0 0 0 Jul 18% 5% 8% 0% 0% 0%
Ago 1 0 0 0 0 0 Ago 6% 0% 0% 0% 0%
Set 2 0 0 0 0 0 Set 8% 0% 0% 0% 0%
Out 1 0 0 0 0 0 Out 7% 0% 0% 0% 0%
Nov 0 2 2 0 1 0 Nov 0% 14% 13% 0% 7%
Dez 1 1 1 0 0 0 Dez 7% 7% 11% 0% 0%
Total 23 8 8 8 7 3 Total 9% 5% 5% 6% 5% 7%

Fonte: autor (2022)
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Tabela 16: Resultados obtidos para o bairro Santa Rosa.

Numeros absolutos de casos - bairro Santa Rosa Percentual em relagdo ao total computado

més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 2 2 1 2 1 0 Jan 10% 20% 5% 18% 13% 0%
Fev ] 1 0 0 0 0 Fev 0% 5% 0% 0% 0% 0%
Mar 1 1 1 0 0 1 Mar 4% 6% 6% 0% 0% 14%
Abr 2 0 1 1 0 1 Abr 6% 0% 7% 8% 0% 17%
Mai 2 0 0 1 1 1 Mai 6% 0% 0% 7% 8% 17%
Jun 0 0 3 1 0 0 Jun 0% 0% 17% 11% 0% 0%
Jul 1 0 0 1 0 0 Jul 5% 0% 0% 9% 0% 0%
Ago 0 0 3 1 0 0 Ago 0% 0% 30% 7% 0%
Set 2 1 2 1 0 0 Set 8% 7% 12% 13% 0%
Out 1 o] o] 3 0 o] Out 7% 0% 0% 25% 0%
Nov 5 0 1 2 1 0 Nov 29% 0% 7% 22% 7%
Dez 2 0 0 1 0 0 Dez 14% 0% 0% 8% 0%

Total 18 5 12 14 3 3 Total 7% 3% 7% 10% 2% 7%

Fonte: autor (2022).
Tabela 17: Resultados obtidos para o bairro José Carlos de Oliveira.
Numeros absolutos de casos - bairro José Carlos de Oliveira Percentual em relagdo ao total computado

més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 1 0 1 1 0 0 Jan 5% 0% 5% 9% 0% 0%
Fev 0 1 0 o] o] 0 Fev 0% 5% 0% 0% 0% 0%
Mar 2 0 4 1 0 0 Mar 7% 0% 25% 8% 0% 0%
Abr 4 1 0 0 2 1 Abr 13% 4% 0% 0% 22% 17%
Mai 2 1 0 1 1 1 Mai 6% 7% 0% 7% 8% 17%
Jun 1 0 0 1 1 0 Jun 5% 0% 0% 11% 8% 0%
Jul 1 0 0 0 1 0 Jul 5% 0% 0% 0% 11% 0%
Ago 1 0 0 0 1 0 Ago 6% 0% 0% 0% 14%
Set 0 1 0 2 1 0 Set 0% 7% 0% 25% 6%
Out 0 1 1 1 0 0 Out 0% 9% 7% 8% 0%
Nov 0 2 1 0 1 1] Nov 0% 14% 7% 0% 7%
Dez 1 1 0 0 1 0 Dez 7% 7% 0% 0% 8%

Total 13 8 7 7 9 2 Total 5% 5% 4% 5% 7% 4%

Fonte: autor (2022).
4.7 CLASSIFICACAO ETARIA DA VITIMA

De acordo com a Figura 4, a classificacdo etaria da vitima pode ser categorizada como
pessoas entre 0 e 11 anos, 12 e 17 anos, 18 e 24 anos, 25 e 29 anos, 30 e 34 anos, 35 e 64 anos
ou acima de 65 anos. Tais categorias seguem o mesmo padrdo utilizado pela Secretaria de
Defesa Social do Estado de Pernambuco. Dentre as categorias citadas, este estudo ira focar
naquelas que dispdem de mais dados para realizacdo de analises: vitimas com idade entre 18 e
24 anos, e com idade entre 35 e 64 anos, representando, respectivamente, 30% e 27,5% do total
registrado. As tabelas 18 e 19 apresentam os dados de cada uma das categorias.

Analisando a Tabela 18, ao considerar apenas 0s casos entre janeiro e julho, o0 ano de
2022 apresenta forte queda nos nimeros absolutos no que diz respeito a crimes contra a vida de
vitimas entre 18 e 24 anos, dado que a média constatada entre 2017 e 2021, entre janeiro e
julho, é de 29% do total de homicidios tendo como vitimas pessoas nesta faixa etaria, enquanto

que o ano de 2022 possui “apenas” 16% do total.
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A Tabela 19 apresenta os resultados obtidos para vitimas com idade entre 35 e 64 anos
e é possivel perceber um aumento no percentual em relacéo ao total de vitimas em cada més do
ano correspondente, seguindo a mesma tendéncia percebida no ano de 2021. Assim como em
categorias anteriores, as analises realizadas para a categoria Classificacdo Etaria podem ser
melhor utilizadas caso tenham um direcionamento especifico, cruzando tais informacgdes com
dados disponiveis do turno nos quais ocorrem o homicidio, local, antecedentes criminais da
vitima, entre outros. Como o objetivo deste estudo é apresentar uma metodologia que avalie 0s
valores categoricos dos crimes contra a vida de forma individual, tal analise ndo seréa realizada.
Ainda assim, o trabalho servira de subsidio para pesquisas futuras.

Tabela 18: Resultados obtidos para vitimas com idade entre 18 e 24 anos.

Numeros absolutos de casos - vitimas com idade entre 18 e 24 anos Percentual em relagéo ao total computado

mésfano | 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 9 2 5 2 4 1 Jan 45% 30% 26% 18% 50% 11%
Fev 6 4 4 3 5 0 Fev 29% 21% 33% 25% 42% 0%
Mar 13 2 2 2 0 0 Mar 46% 18% 13% 17% 0% 0%
Abr 15 7 6 4 0 1 Abr 48% 30% 40% 33% 0% 17%
Mai 10 1 2 6 3 2 Mai 32% 7% 18% 40% 25% 33%
Jun 8 0 6 1 3 2 Jun 38% 0% 33% 11% 23% 20%
Jul 11 8 2 4 5 1 Jul 50% 40% 17% 36% 56% 17%
Ago 6 1 5 6 3 0 Ago 33% 17% 50% 43% 43%
Set 7 2 4 2 4 0 Set 28% 11% 24% 25% 22%
Out 3 3 5 2 2 0 Out 21% 27% 36% 17% 25%
Nov 7 2 5 4 5 0 Nov 41% 11% 33% 44% 36%

Dez 6 6 0 6 4 0 Dez 43% 43% 0% 46% 33% -
Total 101 40 46 42 38 7 Total 39% 24% 27% 30% 30% 16%
Fonte: autor (2022).

Tabela 19: Resultados obtidos para vitimas com idade entre 35 e 64 anos.

Numeros absolutos de casos - vitimas com idade entre 35 e 64 anos Percentual em relago ao total computado
més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 4 2 5 5 2 2 Jan 20% 30% 26% 45% 38% 22%
Fev 6 8 3 3 2 1 Fev 29% 42% 25% 25% 17% 100%
Mar 7 5 1 2 3 6 Mar 25% 29% 25% 17% 50% 86%
Abr 7 7 3 4 5 1 Abr 23% 30% 20% 33% 56% 17%
Mai 5 5 5 1 3 2 Mai 16% 36% 45% 7% 25% 33%
Jun 4 6 5 2 5 3 Jun 19% 75% 28% 22% 38% 30%
Jul 1 5 1 3 1 1 Jul 18% 25% 33% 27% 11% 17%
Ago 5 2 3 1 2 1 Ago 28% 33% 30% 7% 29%
Set 8 7 1 2 6 Set 32% 50% 6% 25% 33%
Out 4 5 3 4 2 Out 29% 45% 21% 33% 25%
Nov 4 5 1 4 4 Nov 24% 36% 7% 44% 29%
Dez 2 3 1 2 4 Dez 14% 21% 44% 15% 33%
Total 60 61 41 33 40 17 Total 23% 36% 24% 24% 31% 38%

Fonte: autor 2022.
4.8 NATUREZA JURIDICA DO CVLI

De acordo com a Figura 5 e como nacionalmente é tratado no Brasil, a natureza juridica

do CVLI pode ser categorizada como Homicidio, Feminicidio, Latrocinio e Lesdo corporal



seguida de morte. Os resultados das analises de tais indicadores podem ser vistos nas Tabelas
20, 21, 22 e 23, respectivamente.

E esperado, e os dados confirmam, que a grande maioria dos crimes contra vida sejam,
de fato, homicidios. Portanto, pouco ha o que se discutir sobre tal categoria. Entretanto, ao
analisar a Tabela 21, que trata dos crimes de feminicidio, percebe-se que entre 2017 e 2020,
apenas 1% de todas as pessoas foram vitimas de feminicidio, mas que esse valor apresentou
alta em 2021 e segue a tendéncia em 2022, o que pode indicar a necessidade de investigacdo
dos casos recentes. Ainda com relacdo a Tabela 21, percebe-se que o més de janeiro vem
apresentando constantes casos de feminicidio, e tal informacdo também € passivel de analises
para avaliar se ha relacdo do crime com o periodo do ano.

Tabela 20: Resultados obtidos para a categoria “Homicidio”.

Numeros absolutos de casos - Homicidio Percentual em relacéo ao total computado
mésfmo | 2017 2018 2019 2020 2021 2022 mésqno | 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 18 9 17 10 7 g Jan 90% = 90% = 89% = 91%  88% | 89%
Fev 17 18 12 12 12 1 Fev 81%  95%
Mar 24 16 16 12 4 Mar | 86%  94%
Abr 27 22 15 12 9 5 Abr 87%  96% 83%
Mai 26 13 11 15 11 5 Mai 84%  93% 83%
Jun 19 8 18 9 13 9 Jun 90%
Jul 18 19 9 10 9 6 Jul 82%  95%  75%  91%
Ago 14 6 8 13 7 3 Ago | 78% [[400% so%  93%
Set 23 13 17 8 15 Set 92%  93%
Out 13 11 13 12 8 Oout | 93% 93%
Nov 17 13 15 8 14 Nov | 100%  93%
Dez 13 14 9 13 11 Dez | 93% :
Total | 229 = 162 160 134 122 = 41 Total | 87%  95%  95%  97%  95%  91%

Fonte: autor (2022).

Tabela 21: Resultados obtidos para a categoria “Feminicidio”.

Nimeros absolutos de casos - Feminicidio Percentual em relacéo ao total computado
mésfmo | 20017 2018 2019 2020 2021 2022 mesfno | 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 0 0 1 1 1 1 lan 0% 0% 11%
Fev 0 0 0 0 0 0 Fev 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Mar 0 1 0 0 0 1 Mar 0% NG 0% 0% 0% 14%
Abr 0 0 0 0 0 0 Abr 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Mai 0 0 0 0 0 1 Mai 0% 0% 0% 0% o% a7
Jun 0 0 0 0 0 0 Jun 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Jul 1 0 0 0 0 0 Jul 5% 0% 0% 0% 0% 0%
Ago 2 0 0 0 0 0 Ago |[EI 0% 0% 0% 0%
Set 0 0 0 0 2 0 Set 0% 0% 0% o% [N
Out 0 0 0 0 0 0 Out 0% 0% 0% 0% 0%
Nov 0 0 0 0 0 0 Nov 0% 0% 0% 0% 0%
Dez 0 0 0 0 1 0 Dez 0% 0% 0% 0% 8%
Total 3 1 1 1 4 3 Total | 1% 1% 1% 1% 3% 7%

Fonte: autor (2022).
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Tabela 22: Resultados obtidos para a categoria “Latrocinio”.

Niimeros absolutos de casos - Latrocinio Percentual em relagdo ao total computado
més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 2 1 1 0 0 0 Jan 10% 10% 5% 0% 0% 0%
Fev 3 0 0 0 0 0 Fev 14% 0% 0% 0% 0% 0%
Mar 4 0 0 0 0 0 Mar 14% 0% 0% 0% 0% 0%
Abr 2 1 0 0 0 1 Abr 6% 1% 0% 0% 0% 17%
Mai 4 1 0 0 1 0 Mai 13% 7% 0% 0% 8% 0%
Jun 2 0 0 0 0 1 Jun 10% 0% 0% 0% 0% 10%
Jul 3 1 1 1 0 0 Jul 14% 5% 8% 9% 0% 0%
Ago 0 0 2 1 0 1 Ago 0% 0% 20% 7% 0%
Set 2 1 0 0 0 0 Set 8% 7% 0% 0% 0%
Out 1 0 1 0 0 0 Out 7% 0% 7% 0% 0%
Nov 0 1 0 0 0 0 Nov 0% 7% 0% 0% 0%
Dez 1 0 0 0 0 0 Dez 7% 0% 0% 0% 0%
Total 24 6 5 2 1 3 Total 9% 4% 3% 1% 1% 7%

Fonte: autor (2022).

Tabela 23: Resultados obtidos para a categoria “Lesdo corporal sequida de morte”.

Numeros absolutos de casos - Lesdo corporal seguida de morte Percentual em relacdo ao total computado
més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 0 0 0 0 0 0 Jan 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Fev 1 1 0 0 0 0 Fev 6% 6% 0% 0% 0% 0%
Mar 0 0 0 0 0 2 Mar 0% 0% 0% 0% 0% 50%
Abr 2 0 0 0 0 0 Abr 1% 0% 0% 0% 0% 0%
Mai 1 0 0 0 0 0 Mai 4% 0% 0% 0% 0% 0%
Jun 0 0 0 0 0 0 Jun 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Jul 0 0 2 0 0 0 Jul 0% 0% 22% 0% 0% 0%
Ago 2 0 0 0 0 0 Ago 14% 0% 0% 0% 0%
Set 0 0 0 0 1 0 Set 0% 0% 0% 0% 1%
Out 0 0 0 0 0 0 Out 0% 0% 0% 0% 0%
Nov 0 0 0 1 0 0 Nov 0% 0% 0% 13% 0%
Dez 0 0 0 0 0 0 Dez 0% 0% 0% 0% 0%
Total 6 1 2 1 1 2 Total 3% 1% 1% 1% 1% 5%

Fonte: autor (2022).
4.9 INSTRUMENTO UTILIZADO PELO INFRATOR

Por fim, e ainda de acordo com a Figura 5, o instrumento utilizado pelo responsavel
pelo crime contra a vida pode ser categorizado como ‘Arma de fogo’, ‘Arma branca’ ou ‘Outros
tipos de objeto’. Neste estudo, serdo considerados para analises apenas as categorias ‘Arma de
fogo’ e ‘Arma branca’, pelo fato de a categoria ‘Outros tipos de objeto’ representar uma grande
diversidade de objetos, o que eleva o nivel de complexidade da analise. As tabelas 24 e 25
apresentam os resultados obtidos das analises para as categorias ‘Arma de fogo’ e ‘Arma
branca’, respectivamente.

As andlises do instrumento utilizado pelo infrator deixam claro que a utilizagdo de armas
de fogo é a grande causa da morte das vitimas. Entre os anos de 2017 e 2021, cinco de cada seis
vitimas (~83%) morrem devido a utilizacdo de armas de fogo por parte do infrator, enquanto

gue o ano de 2022 mantém uma média muito préxima, com 80% das vitimas sendo alvo de
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armas de fogo. Tais informacdes escancaram o problema relativo a seguranca publica do grande
volume de armas de fogo sob posse de pessoas de forma irregular.

Tabela 24: Resultados obtidos para a categoria “Arma de fogo”.

Nimeros absolutos de casos - Arma de fogo Percentual em relagdo ao total computado
mésfano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 mésfano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 17 10 11 9 5 8 Jan 85% 100% 58% 82% 63% 89%
Fev 17 17 10 11 12 1 Fev 81% 89% 83% 92% 100% 100%
Mar 23 14 12 11 4 Mar 82% 82% 75% 92% 100% 57%
Abr 30 20 14 10 3 Abr 97% 87% 93% 83% 67% 50%
Mai 28 12 9 13 12 5 Mai 90% 86% 82% 87% 100% 83%
Jun 19 8 17 8 11 9 Jun 90% 100% 94% 89% 85% 90%
Jul 19 15 9 11 6 Jul 86% 75% 75% 100% 89% 100%
Ago 12 4 8 12 0 Ago 67% 67% 80% 86% 86%
Set 19 10 16 6 11 0 Set 76% 71% 94% 75% 61%
Out 13 9 10 11 8 0 Out 93% 82% 71% 92% 100%
Nov 14 9 12 5 13 0 Nov 82% 64% 80% 56% 93%
Dez 12 13 8 11 9 0 Dez 86% 93% 89% 85% 75%
Total 223 141 136 118 107 36 Total 85% 83% 81% 86% 84% 80%

Fonte: autor (2022).

Tabela 25: Resultados obtidos para a categoria “Arma branca”.

Numeros absolutos de casos - Arma branca Percentual em relagio ao total computado
mésfano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 3 0 4 1 3 1 Jan 15% 0% 21% 9% 38% 11%
Fev 2 2 2 1 0 0 Fev 10% 11% 17% 8% 0% 0%
Mar 1 1 3 1 0 1 Mar 14% 6% 19% 8% 0% 14%
Abr 1 1 0 1 1 1 Abr 3% 4% 0% 8% 11% 17%
Mai 3 1 0 2 0 0 Mai 10% 7% 0% 13% 0% 0%
Jun 2 0 0 0 1 0 Jun 10% 0% 0% 0% 8% 0%
Jul 3 5 1 0 0 0 Jul 14% 25% 8% 0% 0% 0%
Ago 3 2 0 2 1 1 Ago 17% 33% 0% 14% 11%
Set 1 2 1 2 4 0 Set 16% 14% 6% 25% 22%
Out 1 2 2 1 0 0 Out 7% 18% 14% 8% 0%
Nov 3 il 1 2 1 0 Nov 18% 29% 7% 22% 7%
Dez 2 1 0 2 2 0 Dez 14% 7% 0% 15% 17%
Total 31 21 14 15 13 4 Total 12% 12% 8% 11% 10% 9%

Fonte: autor (2022).
4.10 DISCUSSAO DOS RESULTADOS

Analisar de forma meticulosa cada um dos campos disponiveis na base de dados
trabalhada permite a extracdo de novas informacdes que podem ser relevantes no contexto da
prevencdo ao crime e combate a violéncia. A analise individual de cada um destes elementos
possibilita que os tomadores de decisdes visualizem fatores importantes que envolvem cada
crime contra a vida que ocorre e ndo apenas um nUmero que o0 representa, cComo comumente
acontece.

A partir da aplicacdo da técnica de analise proposta, foi possivel elucidar questdes

importantes e que merecem atencdo por parte dos tomadores de decisdo responsaveis por
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responder e esclarecer a flutuacéo da taxa de CVLI que ocorre ano ap6s ano e quais 0s agentes
e fatores por tras da variacdo percentual da mesma.

O indicador escolhido neste trabalho, os Crimes Violentos Letais Intencionais, ¢ util e
razoavel pelo fato de se tratar de dados confidveis e validados. Este estudo propde uma
metodologia que relega prever o crime contra a vida por acreditar que tal delinquéncia tem
carater bastante subjetivo e, sendo assim, prioriza analisar dados, através da estatistica
descritiva, ja consolidados e que podem ser fatores explicativos do CVLI. A exemplo da anélise
realizada na Tabela 8, onde, além das avaliacdes realizadas, é possivel verificar que o nimero
de vitimas que sdo ex-presidiarias em sua ficha de antecedentes criminais é bem maior nos
primeiros meses do ano, o que pode sugerir a necessidade de um acompanhamento mais
préximo dos infratores que possuem pouco tempo para o fim do encarceramento. No entanto,
0 objetivo do presente trabalho é apenas apresentar uma nova perspectiva de andlise e tais
decisbes devem ser tomadas por especialistas na pauta.

E importante salientar que outras e novas informagdes podem ser obtidas a partir do
cruzamento de diversas informacdes disponiveis, mas que € importante que haja um
direcionamento para tal, ou seja, que a analise tenha uma clareza sobre o que se quer avaliar,
caso contrario varias informacGes serdo cruzadas sem que haja uma finalidade relevante. A
motivacdo deste estudo é obter resultados significativos levando em conta cada um dos
possiveis valores que podem ser encontrados em cada campo da base de dados de forma
individual, mas tem conviccdo de que informacGes mais precisas podem ser geradas em estudos
mais detalhados, analisando um conjunto de campos de forma paralela com um contexto
especifico. Por exemplo, € possivel avaliar se ha relacdo entre os crimes cometidos por motivos
de desentendimento em um determinado bairro, em um turno especifico, com a frequéncia de

dendncias relacionadas a algazarras e perturbacdo de sossego naquela regido.
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5 CONCLUSOES

Este estudo busca enfatizar o problema da seguranca publica em municipios e como
solugdes podem ser encontradas a partir da analise de dados disponiveis para obter informac6es
relevantes que possam suportar a tomada de decisdo que objetiva a prevencdo dos crimes. Para
tanto, utilizou-se a base de dados dos Crimes Violentos Letais Intencionais (CVLI) do
municipio de Caruaru disponibilizada pela Secretaria de Ordem Publica da cidade, visto que
séo dados oficiais, confiaveis e validados.

Os resultados encontrados a partir da metodologia proposta se mostram eficientes na
obtencgéo de dados expressivos apenas para alguns dos pardmetros selecionados para o estudo,
pois possibilita extrair informagdes interessantes e relevantes, capazes de auxiliar decisdes que
busquem minimizar a frequéncia de ocorréncia do evento. No entanto, o estudo deixa claro que
algumas informacg6es, como o turno no qual o crime ocorreu, o dia da semana em que ocorreu,
0 bairro onde ocorreu e a faixa etaria das vitimas ndo séo capazes de fornecer novas informacées
por si s6, mas quando realizado o cruzamento destes dados € possivel obter informacGes bem
especificas e de fato relevantes.

A metodologia foi aplicada na base de dados especificada, no entanto pode ser adaptada
para qualquer municipio de acordo com as informacgdes que estejam a disposicdo, tendo em
vista que seu proposito foi atingido ao ser possivel extrair informacfes novas e Uteis ao se
avaliar alguns dos parametros selecionados, principalmente a motivacdo dos crimes e 0s
antecedentes criminais da vitima, e que podem auxiliar em decisdes que visem a melhoria da
seguranca publica nos municipios caso sejam bem empregadas de forma estratégica. Porém,
para avaliar se a as decisfes fundamentadas a partir dos resultados obtidos da técnica de anélise
proposta neste trabalho se mostram de fato eficientes, é necessario que haja 0 acompanhamento
das mesmas e 0 monitoramento dos parametros estudados, analisando sua variag¢do percentual
ao longo do periodo.

Por fim, acredita-se que novas pesquisas que visam aprofundar o problema da seguranca
publica com foco na prevencdo podem ser realizadas com base neste estudo, no entanto,
gerando novas informacBes com &mbito mais especifico a partir do cruzamento dos dados
disponiveis, visto que, como ja foi apresentado, determinados dados ndo conseguem fornecer
informacdes suficientemente Uteis no contexto preventivo da seguranca publica quando
trabalhados de forma individual. Sendo assim, a utilizacdo de ferramentas de business
inteligence, para elaboracdo de materiais que permitam visualizar grande volume de dados de

forma simplificada e consistente, e/ou técnicas de machine learning, que possibilita elevar o
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grau de assertividade das decisOes tomadas a medida em que o volume de dados cresce, para a
andlise de diferentes informacdes de forma paralela se apresentam como sendo etapas futuras
desta pesquisa com grande potencial de agregar valor no contexto da prevencao a violéncia e
melhoria da seguranca publica nos municipios. Ainda, com base neste trabalho e na
disponibilidade dos dados, é pertinente o desenvolvimento de estudos para identificar os
principais pontos quentes, da partir do georreferenciamento dos homicidios, e entdo propor
locais mais eficientes para se ter postos avancados de seguranga ou mesmo viaturas a disposicao

atreladas ao tempo de deslocamento, contribuindo para a seguranca publica municipal.
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APENDICE A - Bairros listados do municipio de Caruaru

Figura 9: Bairros listados no municipio de Caruaru.
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Bairros do municipio de Caruaru

Aeroporto Brejo da Panela Contenda Jurema Matias Portelandia Serra Nova
Agamenon Magalhdes Brejo da Serra Contendas Jurema de Malhada Nauricio de Nassau Preguica Serra Velha
Agreste Pau Santo Brejo do Buraco Craibeiras Juriti Mirim CQuebra Rabicho Serra Verde
Agua Doce Brejo do Salgado Distrito Industrial Kennedy Moleque Queimada do Urugu Serras do Vale
Alagoinha Brejo Novo Divindpolis L agoa da Boa Vista Monte Bom Jesus Queimadinha Serrote dos Bois
Alecrim Brejo Velho Dois Lefes Lagoa da Cruz Mosquito Rafael Serrote Refo do Jud
Alto das Antas Cabacga Cercada Dois Riachos Lagoa de Pedra Mour&o Ramada Sete Riacho
Alto do Moura Cach. Da Onga Encanto Lagoa do Algod&o Nurici Rem. Dos Patos Severino Afonso
Ameixa Cachoeira de Tabocas Esperanga Lagoa do Curtume Sra. Do Perpétuo Socaor| Reinaldo Sta. Negra
Andorinha Cachoeira Seca Estiva Lagoa do Exu Nina Liberato Rendeiras Taquara de Cima
Angelim Cacimbinha Exu Lagoa do Meio N Sra das Dores Res_ Alto do Moura Taquara de Baixo
Angicos Caicara Fazenda Normandia Lagoa do Paulista N. Sra. das Gracas Res. Luiz B.Torres Taguara de S&o Pedro
Antas Caiuca Firmeza Lagoa Nova Nova Caruaru Riachdo Terra Vermelha
Aparecida Caja Fundédo Lagoa Rocada Olho d"agua Riachédo do Jacaré Tingui
Araga Caja de Medeiros Gameleira L agoa Salgada Olho d"agua da cana Riacho Cipé Torrbes de Guaribas
Araras Cajazeira Gapeira Lagoinha de Pedra Olho D "&gua do Jiguiri Riacho da Palma Trapia
Azevem Cajueiro Goiabeira Laje da Farinha Olho de Boi Riacho do Borba Uburana
Azevem Baixo Caldas Gongalves Ferreira Lajedo do Baixo Padre Cicero Lajedo Riacho do Meio Universitario
B. Palmeira Caldeirdo Gravata Agu Lajedo do Cedro Palmatdria Riacho Doce Vale Verde
Baixio Calderdo Grota Funda Lajedo Preto Palmeira Riacho dos Veados Véarzea do Cedro
Baixo de ltalina Calderges Guaribas Lajes - 1° Distrito Panorama Riacho Fundo Varzea Picada
Banana Campestre Igrejinha Lajes - 2° Distrito Papagaio Saguim Varzea Velha
Baralnas Campo Novo llha das Cobras Luiz Carlos Pato Salgadinho Vasco
Barbatio Campos Indianépolis Luiz Gonzaga Pau Santo Salgado Vassoural
Barra da Taquara Canad Iquiri Macaco E de Serra (S&o Francisc Salinas Veada morta
Barra do Borba Capim ltalina Macambira Pé de Serra do Moleque Santa Cruz Veado Magro
Barra do Riachéo Carapotds Jacaré Macambira Borba Pedra das Torres Santa Maria Verde
Barreiros Carmauba Jacaré Grande Magaranduba Pedra do Brejo Novo Santa Quitéria Vertentes
Barriguda Carneirinho Japecanga do Deserto Méae d"agua Pedra Verde Santa Rosa Viturino
Barrodo Cascavel Jaracatia Malhada B. Queimadas Peladas Santo Anténio Volta Grande
Bido Vermelho Catolé Jardim Boa Vista Malhada de Caveiras Petropolis Séo Bento Xicuru
Bilhar Cedro Jerénimo Malhada de Pedra Pinheirépolis Sé&o Francisco Xique-Xique
Boa esperanca Centenario Jigquiri \andacaru Pitia Séo Jodo Aucuru
Boa Vista Chico Coelho Travessé&o| Jo&o Correia Manoel Bezerra Lopes Pitombeira S&o Jo&o da Escécia Zamba
Borda Cidade Alta Jodo Mota Maria Auxiliadora Pitombeira de Tabocas Sao Jose Zumba
Brejdo Cidade Jardim José Carlos de Oliveira Maria Clara Pé de Serra Leandros Serra da Pelada
Brejinho Cipd José Liberato Marimbondo Pocos Serra do Marinheiro
Brejo da Jagueira Coimbra Jua Mata Escura Pogos Dantas Serra dos Cavalos
Brejo da Mulata Conceigdo Juca Mata Negra Pororoca Serra dos Mendes

Fonte: autor (2022).



APENDICE B - Anélises realizadas para o campo ‘Motivagao do crime’

Tabela 4: Resultados da categoria “Envolvimento com grupo criminoso”.
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Numeros absolutos de casos - Envolvimento com Grupo Criminoso

Percentual em relacdo ao total computado

més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 9 2 2 8 2 4 Jan 45% 20% 11% 73% 25% 44%
Fev 5 5 1 8 7 1 Fev 24% 26% 8% 67% 58% 100%
Mar 4 3 1 9 5 3 Mar 14% 18% 6% 75% 83% 43%
Abr 8 2 0 7 5 1 Abr 26% 9% 0% 58% 56% 17%
Mai 2 0 0 6 10 3 Mai 6% 0% 0% 40% 83% 50%
Jun 5 1 1 6 8 9 Jun 24% 13% 6% 67% 62% 90%
Jul 7 4 1 10 5 2 Jul 32% 20% 8% 91% 56% 33%
Ago 2 1 2 9 5 - Ago 11% 17% 20% 64% 71% -
Set 4 1 0 5 5 = Set 16% 7% 0% 63% 28% -
Out 3 0 0 8 5 - Out 21% 0% 0% 67% 63% -
Nov 3 1 0 3 6 = Nov 18% 7% 0% 33% 43% -
Dez 4 1 0 6 3 - Dez 29% 7% 0% 46% 25% -

Total 56 21 8 85 66 23 Total 21% 12% 5% 62% 52% 51%
Fonte: autor (2022).
Tabela 5: Resultados da categoria “Acerto de Contas/Vinganca”.
Numeros absolutos de casos - Acerto de contas/Vinganga Percentual em relagdo ao total computado

més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 7 7 9 1 0 0 Jan 35% 70% 47% 9% 0% 0%
Fev 11 11 8 0 0 0 Fev 52% 58% 67% 0% 0% 0%
Mar 15 8 11 1 0 0 Mar 54% 47% 69% 8% 0% 0%
Abr 14 13 12 1 0 0 Abr 45% 57% 80% 8% 0% 0%
Mai 23 6 9 1 0 1 Mai 74% 43% 82% 7% 0% 17%
Jun 9 4 16 0 0 0 Jun 43% 50% 89% 0% 0% 0%
Jul 6 7 5 0 1 0 Jul 27% 35% 42% 0% 11% 0%
Ago 8 3 3 1 0 Ago 44% 50% 30% 7% 0%

Set 10 11 15 0 0 Set 40% 79% 88% 0% 0%

Out 5 9 10 0 1 Out 36% 82% 71% 0% 13%

Nov 12 8 11 0 2 Nov 71% 57% 73% 0% 14%

Dez 7 9 6 0 3 Dez 50% 64% 67% 0% 25%
Total 127 96 115 5 7 1 Total 48% 56% 68% 4% 5% 2%

Fonte: autor (2022).
Tabela 6: Resultados da categoria “Desentendimento”.
Numeros absolutos de casos - Desentendimento Percentual em relagdo ao total computado

més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 2 0 4 1 2 0 Jan 10% 0% 21% 9% 25% 0%
Fev 2 1 1 2 0 0 Fev 10% 5% 8% 17% 0% 0%
Mar 3 3 2 0 0 3 Mar 11% 18% 13% 0% 0% 43%
Abr 6 0 3 2 0 1 Abr 19% 0% 20% 17% 0% 17%
Mai 0 1 1 5 0 1 Mai 0% 7% 9% 33% 0% 17%
Jun 3 0 0 0 2 0 Jun 14% 0% 0% 0% 15% 0%

Jul 1 1 2 0 2 1 Jul 5% 5% 17% 0% 22% 17%
Ago 4 2 1 0 1 Ago 22% 33% 10% 0% 14%

Set 6 1 1 1 E Set 24% 7% 6% 13% 28%

Out 3 0 3 3 1 Out 21% 0% 21% 25% 13%

Nov 2 2 0 3] 0 Nov 12% 14% 0% 33% 0%

Dez 2 1 1 2 3 Dez 14% 7% 11% 15% 25%

Total 34 12 19 19 16 6 Total 13% 7% 11% 14% 13% 13%

Fonte: autor (2022)



Tabela 26: Resultados da categoria “Passional/Sexual”.
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Passional/Sexual

Percentual em relagdo ao total computado

s 2017 2018 2019 2020 2021 2022 Més 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 0 0 1 0 1 1 Jan 0% 0% 5% 0% | 13% 11%
Fev 0 0 0 0 0 0 Fev 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Mar 0 0 0 0 0 1 Mar 0% 0% 0% 0% o% 1A%
Abr 0 0 0 0 0 0 Abr 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Mai 0 1 0 0 0 1 Mai 0% [ 0% 0% o% [N
Jun 1 0 0 0 0 0 Jun 5% 0% 0% 0% 0% 0%
Jul 2 0 0 0 0 0 Jul 9% 0% 0% 0% 0% 0%
Ago 1 0 1 0 0 Ago 6% 0% [N o% 0%

Set 0 0 0 0 1 Set 0% 0% 0% 0% 6%

out 2 0 0 0 0 out | 0% 0% 0% 0%

Nov 0 0 0 0 0 Nov 0% 0% 0% 0% 0%

Dez 0 0 0 0 1 Dez 0% 0% 0% 0% 8%

Total 6 1 2 0 3 3 Total 2% 1% 1% 0% 2% 7%

Fonte: autor 2022.
Tabela 27: Resultados da categoria “Latrocinio”.
Latrocinio Percentual em relagdo ao total computado

més 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més 2017 2018 2019 2020 2021 2022

Jan 2 1 0 0 0 0 Jan 10% 0% 0% 0% 0%

Fev 3 0 0 0 0 0 0% 0% 0% 0% 0%

Mar 4 0 0 0 0 0 0% 0% 0% 0% 0%

Abr 2 0 0 0 0 1 0% 0% 0% o% [N

Mai 4 0 0 0 1 0 0% 0% ox [EE 0%

Jun 2 0 0 0 0 1 0% 0% 0% 0% 10%

Jul 3 0 0 0 0 0 0% 0% 0% 0% 0%

Ago 0 0 0 1 0 0% 0% 7% 0%

Set 2 0 0 0 0 Set 8% 0% 0% 0% 0%

out 0 0 0 0 0 Out 0% 0% 0% 0% 0%

Nov 0 0 0 0 1 Nov 0% 0% 0% o% [aEn

Dez 1 0 0 0 0 Dez 7% 0% 0% 0% 0%

Total 23 1 0 1 2 2 Total | 9% 1% 0% 1% 2% 4%

Fonte: autor (2022).
Tabela 28: Resultados da categoria “Enfrentamento com agentes da lei”.
Enfrentamento com agentes da lei Percentual em relagdo ao total computade

Més 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més 2017 2018 2019 2020 2021 2022

Jan 0 0 0 1 2 0 Jan 0% 0% 0% 9% 0%

Fev 0 0 2 1 1 0 Fev 0% 0% 17% 8% 8% 0%

Mar 0 1 1 0 0 0 Mar 0% 6% 6% 0% 0% 0%

Abr 1 4 0 1 0 0 Abr 3% A 0% 8% 0% 0%

Mai 2 1 1 3 0 0 Mai 6% 7% 9% 20% 0% 0%

Jun 1 1 0 0 1 0 Jun 5% 13% 0% 0% 8% 0%

Jul 2 3 0 0 0 2 Jul 9% | 15% | 0% 0% o% SN

Ago 3 0 0 3 0 Ago | 17% @ 0% 0% 21% 0%

Set 2 0 0 1 2 Set 8% 0% 0% 13% 11%

out 1 0 0 0 0 out 7% 0% 0% 0% 0%

Nov 0 1 2 0 1 Nov 0% 7% 13% 0% 7%

Dez 0 0 0 0 0 Dez 0% 0% 0% 0% 0%

Total 12 11 6 10 7 2 Total 5% 6% 4% 7% 5% 4%

Fonte: autor (2022).



Tabela 29: Resultados da categoria “Legitima defesa”.
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Legitima Defesa

Percentual em relagdo ao total computado

Més 2017 2018 2019 2020 2021 2022 Més 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 0 0 0 0 0 0 Jan 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Fev 0 2 0 1 0 0 Fev 0% 1% 0% 8% 0% 0%
Mar 2 0 0 0 0 0 Mar 7% 0% 0% 0% 0% 0%
Abr 0 1 0 0 1 0 Abr 0% 4% 0% 0% [ai% 0%
Mai 0 0 0 0 0 0 Mai 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Jun 0 0 0 0 0 0 Jun 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Jul 1 0 0 0 0 0 Jul 5% 0% 0% 0% 0% 0%
Ago 0 0 0 0 0 1 Ago 0% 0% 0% 0% 0%

Set 1 0 0 0 1 0 Set 4% 0% 0% 0% 6%

out 0 0 1 0 0 0 out 0% 0% 7% 0% 0%

Nov 0 0 0 0 0 0 Nov 0% 0% 0% 0% 0%

Dez 0 0 0 0 0 0 Dez 0% 0% 0% 0% 0%

Total 4 3 1 1 2 1 Total | 2% 2% 1% 1% 2% 2%

Fonte: autor (2022).
Tabela 30: Resultados da categoria “Interesse financeiro”.
Interesse Financeiro Percentual em relacdo ao total computado

mes 2017 2018 2019 2020 2021 2022 mes 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 0 0 2 0 0 0 Jan 0% 0% 11% 0% 0% 0%
Fev 0 0 0 0 0 0 Fev 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Mar 0 0 0 0 0 0 Mar 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Abr 0 2 0 0 0 1 Abr 0% 9% 0% 0% 0% 17%
Mai 0 1 0 0 0 0 Mai 0% 7% 0% 0% 0% 0%
Jun 0 0 0 0 0 0 Jun 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Jul 0 0 1 1 0 0 Jul 0% 0% 8% 9% 0% 0%
Ago 0 0 2 0 0 0 Ago 0% 0% [N20% 0% 0%
Set 0 1 0 0 1 0 Set 0% 7% 0% 0% 6%

out 0 1 0 1 0 0 out 0% 9% 0% 8% 0%

Nov 0 0 0 0 0 0 Nov 0% 0% 0% 0% 0%

Dez 0 2 0 0 0 0 Dez 0% 14% 0% 0% 0%

Total 0 7 5 2 1 1 Total | 0% 4% 3% 1% 1% 2%

Fonte: autor (2022).
Tabela 31: Resultados da categoria “Outros/Ndo especificado”.
Outros/Nao especificado Percentual em relagdo ao total computado
mes 2017 2018 2019 2020 2021 2022 Més 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 0 0 1 0 1 4 Jan 0% 0% 5% 0% 13%
Fev 0 0 0 0 4 0 Fev 0% 0% 0% 0% 33% 0%

Mar 0 2 1 2 1 0 Mar 0% 12% 6% 17% 17% 0%

Abr 0 1 0 1 3 2 Abr 0% 4% 0% 8% 33% 33%

Mai 0 4 0 0 1 0 Mai 0% 29% 0% 0% 8% 0%

Jun 0 2 1 3 2 0 Jun 0% 25% 6% 33% 15% 0%

Jul 0 5 3 0 1 1 Jul 0% 25% 25% 0% 11% 17%

Ago 0 0 1 0 1 1 Ago 0% 0% 10% 0% 14%

Set 0 0 1 1 3 0 Set 0% 0% 6% 13% 17%

out 0 1 0 0 1 0 Out 0% 9% 0% 0% 13%

Nov 0 2 2 3 a4 0 Nov 0% 14% 13% 33% 29%

Dez 0 1 2 5 2 0 Dez 0% 7% 22% 38% 17%

Total 0 18 12 15 24 8 Total 0% 11% 7% 11% 19% 18%

Fonte 2: autor (2022).
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APENDICE C - Analises realizadas para o campo ‘Antecedentes criminais da vitima’

Tabela 8: Resultados da categoria “Ex-presidiario”.

Numeros absolutos de casos - Ex-presidiario

Percentual em relacdo ao total computado

mésfanc | 2017 2018 2019 2020 2021 2022 mésfane | 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 3 2 4 5 a 4 Jan 15% 20% 21% 45% 50% 44%
Fev 5 3 3 2 5 1 Fev 24% 16% 25% 17% 42% 100%
Mar 5 0 0 9 3 2 Mar 18% 0% 0% 75% 50% 29%
Abr 1 1 0 0 1 1 Abr 3% 4% 0% 0% 11% 17%
Mai 8 1 3 1 6 3 Mai 26% 7% 27% 7% 50% 50%
Jun 1 2 3 1 4 2 Jun 5% 25% 17% 11% 31% 20%
Jul 6 0 0 3 2 3 ul 27% 0% 0% 27% 22% 50%
Ago 5 0 1 2 2 0 Ago 28% 0% 10% 14% 29% -

Set 2 a 3 4 3 0 Set 8% 29% 18% 50% 17% -
Out 3 0 1 1 2 0 Out 21% 0% 7% 8% 25% -
Nov 3 2 2 1 1 0 Nov 18% 14% 13% 11% 7% -
Dez 3 2 2 4 0 0 Dez 21% 14% 22% 31% 0% -
Total a5 17 22 33 33 16 Total 17% 10% 13% 24% 26% 36%

Fonte: autor (2022).
Tabela 9: Resultados da categoria “Em liberdade/Com processo criminal”.
Nimeros absolutos - Em liberdade/Com processo criminal Percentual em relag¢do ao total computado

mésfane | 2017 2018 2019 2020 2021 2022 mésfano | 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 3 3 0 0 1 0 Jan 15% 30% 0% 0% 13% 0%
Fev 2 2 1 0 1 0 Fev 10% 11% 8% 0% 8% 0%
Mar 4 a 3 0 0 1 Mar 14% 24% 19% 0% 0% 14%
Abr 8 7 1 a 2 0 Abr 26% 30% 7% 33% 22% 0%
Mai 1 5 4 2 0 1 Mai 3% 36% 36% 13% 0% 17%
Jun 0 3 4 2 2 1 Jun 0% 38% 22% 22% 15% 10%
Jul 0 7 2 5 2 1 Jul 0% 35% 17% 45% 22% 17%
Ago 0 2 3 2 2 0 Ago 0% 33% 30% 14% 29%

Set 0 1 2 0 0 0 Set 0% 7% 12% 0% 0%
out 0 2 2 3 2 0 out 0% 18% 14% 25% 25%
Nov 0 0 1 3 5 0 Nov 0% 0% 7% 33% 36%
Dez 0 0 1 2 2 0 Dez 0% 0% 11% 15% 17%
Total 18 36 24 23 19 4 Total 7% 21% 14% 17% 15% 9%
Fonte: autor (2022).
Tabela 32: Resultados da categoria “Nada consta/Nao informado™.
Nada Consta/Nao informado Percentual em relagdo ao total computado
més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 14 4 13 5 2 5 Jan 70% 40% 68% 45% 25% 56%
Fev 14 12 5 10 6 0 Fev 67% 63% 42% 83% 50% 0%
Mar 18 13 11 3 2 a Mar 64% 76% 69% 25% 33% 57%
Abr 0 15 12 5 5 4 Abr 0% 65% 80% 42% 56% 67%
Mai 21 8 10 6 2 Mai 68% 57% 36% 67% 50% 33%
Jun 20 3 11 6 6 5 Jun 95% 38% 61% 67% 46% 50%
Jul 15 9 9 3 3 2 Jul 68% 45% 75% 27% 33% 33%
Ago 1 3 6 9 2 Ago 61% 50% 60% 64% 29%
Set 23 8 11 3 12 Set 92% 57% 65% 38% 67%
Out 10 8 10 6 4 out 71% 73% 71% 50% 50%
Nov 10 10 10 5 7 Nov 59% 71% 67% 56% 50%
Dez 8 12 5 7 10 Dez 57% 86% | 56% sa% | 8% | -
Total 164 105 107 72 65 22 Total | 63% 62% 64% 52% 51% 49%

Fonte: autor (2022).



57

Tabela 33: Resultados da categoria “Fugitivo”.

Fugitivo Percentual em relagdo ao total computado
méesiano | 2017 2018 2019 2020 2021 2022 mésfano | 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 0 0 0 0 0 0 Jan 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Fev 0 0 1 0 0 0 Fev 0% 0% 8% 0% 0% 0%
Mar 0 0 0 0 0 0 Mar 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Abr 0 0 0 0 0 0 Abr 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Mai 0 0 0 0 0 0 Mai 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Jun 0 0 0 0 0 0 Jun 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Jul 0 2 1 0 0 0 Jul 0% 10% 8% 0% 0% 0%
Ago 0 1 0 0 0 Ago 0% i 0% 0% 0%
Set 0 0 0 0 0 Set 0% 0% 0% 0% 0%
out 0 0 1 0 0 out 0% 0% 7% 0% 0%
Nov 4 0 1 0 1 Nov [N 0% 7% o% I
Dez 1 0 1 0 0 Dez 7% 0% [N 0% 0%
Total 5 3 5 0 1 0 Total | 2% 2% 3% 0% 1% 0%
Fonte: autor (2022).
Tabela 34: Resultados da categoria “Ex-reeducando”.
Ex-reeducando Percentual em relagdo ao total computado
més 2017 2018 2019 2020 2021 2022 wmés 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 0 1 0 1 1 0 Jan 0% | 10% . 0% 9% 13% 0%
Fev 0 2 2 0 0 0 Fev 0% 0% 0% 0%
Mar 0 0 1 0 (] 0 Mar 0% 0% 6% 0% 0% 0%
Abr 0 0 1 3 0 1 Abr 0% 0% 7% [ESEEN o AN
Mai 1 0 0 1 0 0 Mai 3% 0% 0% 7% 0% 0%
Jun 0 0 0 0 0 1 Jun 0% 0% 0% 0% 0% 10%
Jul 1 1 0 0 2 0 Jul 5% 5% 0% 0% RN 0%
Ago 1 0 0 1 1 Ago 6% 0% 0% 7% 14%
Set 0 1 0 0 2 Set 0% 7% 0% 0% 11%
oOut 1 0 0 0 0 out 7% 0% 0% 0% 0%
Nov 0 0 1 0 0 Nov 0% 0% 7% 0% 0%
Dez 2 0 0 0 0 Dez F 0% 0% 0% 0%
Total 6 5 5 6 6 2 Total 2% 3% 3% 4% 5% 4%
Fonte: autor (2022).
Tabela 35: Resultados da categoria “Outros”.
Outros Percentual em relagdo ao total computado
wmés 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 0 0 0 0 0 0 Jan 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Fev 0 0 0 0 0 0 Fev 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Mar 0 0 0 0 0 0 Mar 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Abr 0 0 0 0 0 0 Abr 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Mai 0 0 0 0 (] 0 Mai 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Jun 0 0 0 0 0 1 Jun 0% 0% 0% 0% o% [i6EWM
Jul 0 0 0 0 (] 0 Jul 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Ago 1 0 0 0 0 Ago [ERN 0% 0% 0% 0%
Set 0 0 0 0 1 Set 0% 0% 0% o% e
out 0 0 0 0 0 out 0% 0% 0% 0% 0%
Nov 0 0 0 0 (] Nov 0% 0% 0% 0% 0%
Dez 0 0 0 0 0 Dez 0% 0% 0% 0% 0%
Total 1 0 0 [} 1 1 Total 0% 0% 0% 0% 1% 2%

Fonte: autor (2022).
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Tabela 36: Resultados da categoria “Preso”.

Preso

Percentual em relagdo ao total computado

OO0 000000 O0OR OO
ONPFPOORFR OO0O0OO0O0OO
OO0 O0OrFHr O0O0O0O0O PR ON
oo NKHFOOOR OOOO
OO0 0000, OFL, P OO
000000000000

Fonte: autor (2022).
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APENDICE D - Analises realizadas para o campo ‘Dia em que o crime ocorreu’

Tabela 12: Resultados obtidos para a categoria “Sexta-feira”.

Numeros absolutos de casos - Sexta-feira Percentual em relagdo ao total computado
més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 2 1 1 0 2 2 Jan 10% 10% 5% 0% 25% 22%
Fev 7 4 1 0 2 0 Fev 33% 21% 8% 0% 17% 0%
Mar 4 2 3 3 2 1 Mar 14% 12% 19% 25% 33% 14%
Abr 3 1 5 2 2 1 Abr 10% 1% 33% 17% 22% 17%
Mai 11 3 3 1 1 0 Mai 35% 21% 27% 7% 8% 0%
Jun 6 3 1 1 2 1 Jun 29% 38% 6% 11% 15% 10%
Jul 3 0 0 1 1 1 Jul 14% 0% 0% 9% 11% 17%
Ago 4 1 1 1 0 1 Ago 22% 17% 10% 7% 0% -
Set 6 2 2 0 1 0 Set 24% 14% 12% 0% 6% -
Out 1 0 0 1 2 0 Out 7% 0% 0% 8% 25% -
Nov 2 5 1 1 4 0 Nov 12% 36% 7% 11% 29% -
Dez 4 2 2 2 2 0 Dez 29% 14% 22% 15% 17% -
Total 53 24 20 13 21 7 Total 20% 14% 12% 9% 16% 16%
Fonte: autor (2022).
Tabela 13: Resultados obtidos para a categoria “Sébado”.
Numeros absolutos de casos - Sabado Percentual em relagdo ao total computado
més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 5 2 4 1 3 1 Jan 25% 20% 21% 9% 38% 11%
Fev 2 5 1 4 2 0 Fev 10% 26% 8% 33% 17% 0%
Mar 3 2 6 0 1 3 Mar 11% 12% 38% 0% 17% 43%
Abr 7 6 5 3 3 3 Abr 23% 26% 33% 25% 33% 50%
Mai 4 2 2 5 5 1 Mai 13% 14% 18% 33% 42% 17%
Jun 1 0 6 3 1 1 Jun 5% 0% 33% 33% 8% 10%
Jul 2 0 1 2 3 0 Jul 9% 0% 8% 18% 33% 0%
Ago 2 0 3 1 4 2 Ago 11% 0% 30% 7% 57%
Set 5 5 2 2 4 0 Set 20% 36% 12% 25% 22%
Out 4 1 4 2 2 0 Out 29% 9% 29% 17% 25%
Nov 1 2 3 1 3 0 Nov 6% 14% 20% 11% 21%
Dez 4 2 0 2 3 0 Dez 29% 14% 0% 15% 25%
Total 40 27 37 26 34 11 Total 15% 16% 22% 19% 27% 24%
Fonte: autor (2022).
Tabela 14: Resultados obtidos para a categoria “Domingo”.
Numeros absolutos de casos - Domingo Percentual em relacdo ao total computado
més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 1 2 5 2 1 1 Jan 5% 20% 26% 18% 13% 11%
Fev 5 2 1 2 1 0 Fev 24% 11% 8% 17% 8% 0%
Mar 2 4 1 3 0 0 Mar 7% 24% 6% 25% 0% 0%
Abr 5 6 1 1 1 1 Abr 16% 26% 7% 8% 11% 17%
Mai 5 1 0 2 3 1 Mai 16% 7% 0% 13% 25% 17%
Jun 3 1 3 2 1 3 Jun 14% 13% 17% 22% 8% 30%
Jul 6 1 2 2 0 1 Jul 27% 20% 17% 18% 0% 17%
Ago 3 2 1 4 0 0 Ago 17% 33% 10% 29% 0%
Set 2 3 ul 2 6 0 Set 8% 21% 24% 25% 33%
Out 4 6 3 5 3 0 Out 29% 55% 21% 42% 38%
Nov 3 3 5 3 1 0 Nowv 18% 21% 33% 33% 7%
Dez 4 4 5 2 2 0 Dez 29% 29% 56% 15% 17%
Total 43 38 31 30 19 7 Total 16% 22% 18% 22% 15% 16%

Fonte: autor (2022).



Tabela 37: Resultados obtidos para a categoria “Segunda-feira”.
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Segunda -feira

Percentual em relagdo ao total computado
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Fonte: autor (2022).

Tabela 38: Resultados obtidos para a categoria “Terga-feira”.

Terga-feira Percentual em relagdo ao total computado
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Fonte 3: autor (2022).

Tabela 39: Resultados obtidos para a categoria “Quarta-feira”.

Quarta-feira Percentual em relagdo ao total computado
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Fonte: autor (2022).
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Tabela 40: Resultados obtidos para a categoria “Quinta-feira”.

Quinta-feira Percentual em relagdo ao total computado
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Fonte: autor (2022).
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APENDICE E - Anélises realizadas para o campo ‘Turno no qual o crime ocorreu’

Tabela 41: Resultados obtidos para a categoria “Manha”.

Numeros absolutos de casos - Madrugada Percentual em relagdo ao total computado
més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 4 1 3 0 3 1 Jan 20% 10% 16% 0% 38% 11%
Fev 1 2 2 1 2 0 Fev 5% 11% 17% 8% 17% 0%
Mar 5 2 1 0 0 2 Mar 18% 12% 6% 0% 0% 29%
Abr 2 3 2 1 0 1 Abr 6% 13% 13% 8% 0% 17%
Mai 4 1 2 1 0 1 Mai 13% 7% 18% 7% 0% 17%
Jun 5 0 0 1 1 3 Jun 24% 0% 0% 11% 8% 30%
Jul 1 3 1 0 2 1 Jul 5% 15% 8% 0% 22% 17%
Ago 1 0 1 1 2 0 Ago 6% 0% 10% 7% 29% -
Set 4 2 3 0 4 0 Set 16% 14% 18% 0% 22% -
Out 3 2 1 2 1 0 Out 21% 18% 7% 17% 13% -
Nov 3 3 2 2 2 0 Nov 18% 21% 13% 22% 14% -
Dez 0 2 1 4 2 0 Dez 0% 14% 11% 31% 17% -
Total 33 21 19 13 19 9 Total 13% 12% 11% 9% 15% 20%
Fonte: autor (2022).
Tabela 42: Resultados obtidos para a categoria “Madrugada”.
Numeros absolutos de casos - Manha Percentual em relagdo ao total computado
més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 2 3 6 2 4 2 Jan 10% 30% 32% 18% 50% 22%
Fev 3 5 3 2 1 0 Fev 14% 26% 25% 17% 8% 0%
Mar 4 6 5 2 2 0 Mar 14% 35% 31% 17% 33% 0%
Abr 9 10 6 6 2 1 Abr 29% 43% 40% 50% 22% 17%
Mai 5 4 3 3 2 2 Mai 16% 29% 27% 20% 17% 33%
Jun 5 4 7 1 2 5 Jun 24% 50% 39% 11% 15% 50%
Jul 7 4 3 3 3 1 Jul 32% 20% 25% 27% 33% 17%
Ago 5 1 5 5 1 Ago 28% 17% 50% 36% 14%
Set 10 3 4 4 3 Set 40% 21% 24% 50% 17%
Out 5 2 2 1 1 Out 36% 18% 14% 8% 13%
Nov 4 5 2 3 Nov 18% 29% 33% 22% 21%
Dez 2 2 2 2 2 Dez 14% 14% 22% 15% 17%
Total 60 48 51 33 26 11 Total 182% 229% 268% 254% 137% 122%
Fonte: autor (2022).
Tabela 43: Resultados obtidos para a categoria “Tarde”.
Numeros absolutos de casos - Tarde Percentual em relacao ao total computado
més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 mésfano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 6 3 3 2 0 2 Jan 30% 30% 16% 18% 0% 22%
Fev 5 3 4 7 3 0 Fev 24% 16% 33% 58% 25% 0%
Mar 4 4 2 3 1 4 Mar 14% 24% 13% 25% 17% 57%
Abr 4 5 1 1 1 1 Abr 13% 22% 7% 8% 11% 17%
Mai 3 2 1 5 2 1 Mai 10% 14% 9% 33% 17% 17%
Jun 4 3 5 1 5 1 Jun 19% 38% 28% 11% 38% 10%
Jul 4 6 3 4 2 1 Jul 18% 30% 25% 36% 22% 17%
Ago 6 2 0 1 2 0 Ago 33% 33% 0% 7% 29%
Set 2 5 4 0 3 0 Set 8% 36% 24% 0% 17%
Out 3 2 4 0 1 0 Out 21% 18% 29% 0% 13%
Nov 4 3 2 1 3 0 Nov 24% 21% 13% 11% 21%
Dez 3 5 4 3 2 0 Dez 21% 36% 44% 23% 17%
Total 48 43 33 28 25 10 Total 18% 25% 20% 20% 20% 22%

Fonte: autor (2022).
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Tabela 44: Resultados obtidos para a categoria “Noite”.

Numeros absolutos de casos - Noite Percentual em relagao ao total computado
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Fonte: autor (2022).




APENDICE F - Andlises realizadas para o campo ‘Classificacio etaria da vitima’

Tabela 18: Resultados obtidos para vitimas com idade entre 18 e 24 anos.
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Numeros absolutos de casos - vitimas com idade entre 18 e 24 anos

Percentual em relacdo ao total computado

més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 9 3 5 2 4 1 Jan 45% 30% 26% 18% 50% 11%
Fev 3 4 4 3 5 0 Fev 29% 21% 33% 25% 42% 0%
Mar 13 3 2 2 0 0 Mar 46% 18% 13% 17% 0% 0%
Abr 15 7 6 4 0 1 Abr 48% 30% 40% 33% 0% 17%
Mai 10 1 2 6 3 2 Mai 32% 7% 18% 40% 25% 33%
Jun 8 0 6 1 3 2 Jun 38% 0% 33% 11% 23% 20%
Jul 11 8 2 4 5 1 Jul 50% 40% 17% 36% 56% 17%
Ago 3 1 5 6 3 0 Ago 33% 17% 50% 43% 43% -
Set 7 2 4 2 4 0 Set 28% 14% 24% 25% 22% -
Out 3 3 5 2 2 0 Out 21% 27% 36% 17% 25% -
Nov 7 2 5 4 5 0 Nov 41% 14% 33% 44% 36% -
Dez 3 6 0 6 4 0 Dez 43% 43% 0% 46% 33% -

Total 101 40 46 42 38 7 Total 39% 24% 27% 30% 30% 16%
Fonte: autor (2022).
Tabela 19: Resultados obtidos para vitimas com idade entre 35 e 64 anos.

Numeros absolutos de casos - vitimas com idade entre 35 e 64 anos Percentual em relagio ao total computado

més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 4 3 5 5 3 2 Jan 20% 30% 26% 45% 38% 22%
Fev 6 8 3 3 2 1 Fev 29% 42% 25% 25% 17% 100%
Mar 7 5 4 2 3 6 Mar 25% 29% 25% 17% 50% 86%
Abr 7 7 3 4 5 1 Abr 23% 30% 20% 33% 56% 17%
Mai 5 5 5 1 3 2 Mai 16% 36% 45% 7% 25% 33%
Jun 4 6 5 2 5 3 Jun 19% 75% 28% 22% 38% 30%

Jul 4 5 4 3 1 1 Jul 18% 25% 33% 27% 11% 17%
Ago 5 2 3 1 2 1 Ago 28% 33% 30% 7% 29%
Set 8 7 1 2 6 Set 32% 50% 6% 25% 33%
Out 4 5 3 4 2 Out 29% 45% 21% 33% 25%
Nov 4 5 1 4 4 Nov 24% 36% 7% 44% 29%
Dez 2 3 4 2 4 Dez 14% 21% 44% 15% 33%
Total 60 61 41 33 40 17 Total 23% 36% 24% 24% 31% 38%
Fonte: autor 2022.
Tabela 45: Resultados obtidos para vitimas com idade inferior a 12 anos.
Vitimas entre 00 e 11 anos Percentual em relagdo ao total computado
més/ane 2017 2018 2019 2020 2021 2022 més/ano 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 0 0 0 0 0 0 Jan 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Fev 0 0 0 0 0 0 Fev 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Mar 0 0 0 0 0 0 Mar 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Abr 0 0 0 0 0 0 Abr 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Mai 0 0 0 0 0 0 Mai 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Jun 0 0 0 0 1 0 Jun 0% 0% 0% 0% 8% 0%
Jul 0 0 0 0 0 0 Jul 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Ago 0 0 0 0 0 Ago 0% 0% 0% 0% 0%
Set 0 0 1 0 1 Set 0% 0% 6% 0% 6%
Out 0 0 0 0 0 Out 0% 0% 0% 0% 0%
Nov 0 0 0 0 0 Nov 0% 0% 0% 0% 0%
Dez 0 0 0 0 0 Dez 0% 0% 0% 0% 0% -
Total /] 0 1 0 2 0 Total 0% 0% 1% 0% 2% 0%

Fonte: autor (2022).
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Tabela 46: Resultados obtidos para vitimas com idade entre 12 e 17 anos.

Vitimas entre 12 e 17 anos Percentual em relagdo ao total computado
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Fonte: autor (2022).

Tabela 47: Resultados obtidos para vitimas com idade entre 25 e 29 anos.

Vitimas entre 25 e 29 anos Percentual em relagdo ao total computado
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Fonte: autor (2022).

Tabela 48: Resultados obtidos para vitimas com idade entre 30 e 34 anos.

Vitimas entre 30 e 34 anos

Percentual em relagdo ao total computado
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Fonte: autor (2022).
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Tabela 27: Resultados obtidos para vitimas com idade superior a 65 anos.

Vitimas com mais de 65 anos Percentual em relagdo ao total computado

mésfano | 2017 2018 2019 2020 2021 2022 mésfano | 2017 2018 2019 2020 2021 2022
Jan 0 0 0 1 0 0 Jan 0% 0% 0% e% 0% 0%
Fev 1 0 0 0 0 0 Fev |[ISEN 0% 0% 0% 0% 0%
Mar 0 1 0 0 0 0 Mar 0% 6% 0% 0% 0% 0%
Abr 0 0 0 0 0 0 Abr 0% 0% 0% 0% 0% 0%
Mai 0 2 0 0 0 0 Mai 0% AN o% 0% 0% 0%
Jun 1 0 0 0 0 1 un SR 0% 0% 0% o% [EoE
Jul 0 1 0 0 0 0 Jul 0% 5% 0% 0% 0% 0%
Ago 0 0 0 0 0 Ago 0% 0% 0% 0% 0%
Set 0 1 0 0 1 Set 0% 7% 0% o% [
Out 0 0 0 0 0 Out 0% 0% 0% 0% 0%
Nov 0 0 0 0 0 Nov 0% 0% 0% 0% 0%
Dez ] 0 0 0 0 Dez 0% 0% 0% 0% 0%

Total 2 5 0 1 1 pil Total 1% 3% 0% 1% 1% 2%

Fonte: autor (2022).



